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1. บทนํา 
 วิชาเศรษฐมิติเปนวิชาหน่ึงท่ีมีความสําคัญในสาขาเศรษฐศาสตร วิชานี้เปนวิชาท่ีคอยสรางเครื่องมือใหกับ
นักเศรษฐศาสตรในการนํามาใชวิเคราะหความเปนจริงและปรากฏการณตางๆ ท่ีเกี่ยวของกับเศรษฐศาสตรและ
ธุรกิจ ในอดีตการนําเครื่องมือจากวิชาน้ีมาใชคอนขางทําไดลําบาก เหตุผลหนึ่งมาจากการท่ีในขณะน้ันไมมี
โปรแกรมคอมพิวเตอรออกมาสนับสนุนอยางกวางขวางเหมือนกับในปจจุบัน ทําใหในปจจุบันการใชเครื่องมือทาง
เศรษฐมิติมีความสะดวกมากข้ึน หนึ่งในโปรแกรมท่ีนักเศรษฐศาสตรนิยมใชในการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ ก็คือ 
โปรแกรม EViews โปรแกรมน้ีไดรับการพัฒนามาจากโปรแกรม Micro TSP (Time Series Processor) ท่ีมีการ
นําเสนอครั้งแรกเมื่อประมาณป พ.ศ. 2524 โปรแกรมนี้ถูกเขียนข้ึนโดยนักเศรษฐศาสตร เพื่อนํามาใชในการคํานวณ
ขอมูลท่ีเปนขอมูลอนุกรมเวลา (Time series data) ในระยะแรกเขียนเพื่อใหสามารถใชไดกับเครื่องคอมพิวเตอร 
Mainframe และมีการพัฒนาเพ่ือใชกับเครื่อง PC (Personal Computer) ในเวลาตอมาเม่ือบริษัท Quantitative Micro 
Software Co.,Ltd. ไดรับลิขสิทธิ์จาก TSP ในการพัฒนาโปรแกรม Micro TSP เพื่อนํามาวิเคราะหขอมูลประเภท
ภาคตัดขวาง (Cross section data) ซึ่งไดพัฒนาใหสามารถใชกับระบบปฏิบัติการ DOS ตอมาไดมีการพัฒนา
โปรแกรมอยางตอเนื่อง และใหสามารถใชงานไดกับระบบปฏิบัติการ Windows ซึ่งเปนระบบปฎิบัติการท่ีไดรับ
ความนิยมในปจจุบัน ทางบริษัท Quantitative Micro Software Co.,Ltd. จึงไดเปลี่ยนช่ือจากโปรแกรม TSP มาเปน
โปรแกรม EViews นับต้ังแตป พ.ศ. 2536 และไดมีการพัฒนาโปรแกรมนี้เรื่อยมา โดยสวนใหญจะเนนและให
ความสําคัญกับการวิเคราะหขอมูลอนุกรมเวลา ในปจจุบัน (ป พ.ศ. 2550) โปรแกรม EViews ไดพัฒนามา
จนถึงเวอรช่ัน 6.0 ซึ่งภายในเวอรช่ันนี้มีความสามารถในการวิเคราะหทางเศรษฐมิติหลายๆ อยาง และมีความ
สะดวกในการใชงานมากกวาโปรแกรมอื่นๆ จึงทําใหโปรแกรม EViews เปนหนึ่งในโปรแกรมท่ีไดรับความนิยม
จากนักเศรษฐศาสตรในการนํามาใชในการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ โดยเฉพาะในการวิเคราะหขอมูลอนุกรมเวลา 

2. พ้ืนฐานโปรแกรม EViews  

 โปรแกรม EViews ถูกออกแบบมาใหทํางานในลักษณะของ Objects ซึ่งผูใชงานจะตองทํางานและ
จัดการขอมูลตางๆ บน Objects ท่ีมีความแตกตางกัน เชน Objects Series (ใชสําหรับเก็บขอมูล) Objects 
Equation (ใชสําหรับการประมาณคาสัมประสิทธิ์) Objects โดยสวนใหญถูกเก็บไวท่ี Workfile ดังน้ันใน
ข้ันตอนแรกของการใชงานโปรแกรม EViews ผูใชจะตองสราง Workfile กอน ซึ่งเปนหนาตางหลักท่ีใช
ทํางาน สําหรับในหนาตาง Workfile จะสามารถมี Objects ตางๆ ไดหลายๆ Objects ดังน้ันผูใชควรมี 
การจัดการและตั้งช่ือของ Objects ตางๆ ใหสามารถใชงานไดสะดวกและรวดเร็ว ในท่ีนี้จะขอสรุปข้ันตอนการ
เขาสูโปรแกรม EViews การสรางหนาตาง Workfile และวิธีการสราง Objects ตางๆ สําหรับการทํางาน ซึ่งใน
เอกสารฉบับนี้ไดใชโปรแกรม EViews Version 5.1 เปนตัวอยางในการสาธิต ดังมีรายละเอียดพอสังเขปดังน้ี 
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 เปดโปรแกรม EViews โดยเลือกไอคอน               แลวจะเขาสูโปรแกรมดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 จากภาพขางตน จะเห็นไดวาโปรแกรม EViews จะมีหนาตาคลายกับชุดโปรแกรมของ Microsoft ซึ่งสามารถ

ใชงานเหมือนกับ Window feature คือ มี Main menu, มี Minimize window, Maximize window, Closed 
เหมือนกัน และใชเปน Pull down menu เหมือนกับโปรแกรมของ Microsoft โดยท่ัวไป  
 
 
 
 
 
 
 

แถบเคร่ืองมือหลัก 

หนาตางสําหรับพิมพ Command 

พ้ืนท่ีทํางาน  
(work area) 

Message Area Status line 

Default Directory Clear Message Current Workfile 

Default Database 

Title Bar 

ถาตองการปด  
ใหกด Double-click 

Restore/Maximize 

Minimize Close 
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 นอกจากน้ียังมี Tip ตางๆ ในการใชหนาตาง แถบเครื่องมือ บนโปรแกรม EViews ดังน้ี 
 การใช Mouse โดยถากดปุมทางซายมือ ก็จะเปนการเปดหนาตางที่ตองการ และถา Double-click ที่ 

Objects ก็จะเปนการเปดหนาตาง Objects แตถากดปุมทางขวามือที่หนาตางหลัก (บริเวณพ้ืนที่ทํางาน), 

Workfile และ Objects ก็จะปรากฏหนาตางใหเลือกทํางานดังน้ี 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 ในหนาตางของแตละ Objects ของโปรแกรม EViews จะมี Scroll bar ใหทั้งในแนวนอนและแนวต้ัง 
เหมือนกับโปรแกรมตางๆ ของ Microsoft ดังน้ันผูใชงานจึงสามารถเล่ือนดูขอมูลหรือรายละเอียดตางๆ 
ภายในหนาตาง Objects ไดตลอดทั้งแนวนอนและแนวต้ัง ดังน้ี 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

คลิกขวาท่ี Workfile คลิกขวาท่ี Objects 

Scroll arrow Horizontal scroll bar Scroll buttons 

Scroll  
Arrow 

Vertical  
Scroll bar 
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 ผูใชสามารถเลือกเปด Objects ตางๆ ไดพรอมกัน โดยกดปุม CTRL ไดตลอดเวลาของการเลือก และ
ถาตองการยกเลิกรายการท่ีเลือกไว ใหกดปุม CTRL และ Objects ที่ยกเลิก 

 ถาตองการยกเลิกการเปดเมนู หรือหนาตางใดๆ บน EViews ใหกดปุม ESC เชนเดียวกัน ถาตองการ
หยุด/ยกเลิกการทํางานของโปรแกรม EViews ใหกดปุม ESC  

 ถาตองการปดหนาตางของ Objects ตางๆ หรือตองการออกจากโปรแกรม EViews ใหกดปุม ALT 
และ F4 พรอมๆ กันได 

3. การใชงานโปรแกรม EViews เบ้ืองตน 

เพ่ือใหผูใชมีความเขาใจในการใชโปรแกรม EViews ดังน้ันในท่ีน่ีจะมีการสมมติตัวอยาง ที่ใหมาโดย
โปรแกรม EViews ซึ่งสามารถเปดดูไดใน c:\programfile\EViews5\Example\data\demo.wf1 หรือ demo.xls  
ในตัวอยางน้ีจะเปนขอมูลอนุกรมเวลารายไตรมาสต้ังแต ป ค.ศ. 1952 ไตรมาสที่ 1 ถึงป ค.ศ. 1996 ไตรมาสที่ 4  
โดยประกอบดวยตัวแปรตางๆ จํานวน 4 ตัวแปร คือ ตัวแปรอุปทานของเงิน (M1), ผลิตภัณฑมวลรวมภายในประเทศ 
(GDP), อัตราดอกเบี้ยระยะสั้น (RS) และระดับราคาสินคาที่เปนตัวที่แสดงถึงภาวะเงินเฟอ (PR) สวนเน้ือหาในหัวขอน้ี 

จะบรรยายถึงการสราง Workfile ใหม, การสราง Objects Series ของขอมูล, การสรางกราฟ และการวิเคราะหขอมูล
ดวยสถิติพ้ืนฐาน ดังมีรายละเอียดในแตละหัวขอดังน้ี 

3.1 การสราง Workfile ใหม 

หลังจากเปดโปรแกรม EViews แลว ก็จะปรากฏหนาตางเมนูหลัก [ดูไดจากหัวขอที่ 2 หนาที่ 2 ของคูมือ

ฉบับน้ี] ตอมาถาตองการทํางานจะเปดหรือสราง Workfile ใหม สําหรับใชทํางาน ถาในกรณีที่เปนการทํางานคร้ังแรก 

ผูใชจะตองสราง Workfile ใหมกอน โดยปฏิบัติตามข้ันตอนดังตอไปน้ี 
ขั้นตอนท่ี 1 เลือก File/New/Workfile ในเมนูหลัก (Main menu) ของ EViews ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 2  หลังจากน้ันจะปรากฏหนาตาง Workfile Create เพ่ือใหกําหนดคุณลักษณะของขอมูลที่ใชใน
การวิเคราะห และกําหนดคาเริ่มตนและคาสิ้นสุดในชองวางดานลางของหนาตาง Workfile Create 

 
 

 
 
 
 
 
 

 
สําหรับรายละเอียดของรูปแบบขอมูล ใน EViews 5.1 ไดแบงชนิดโครงสรางของขอมูล

ออกเปน 3 แบบ ดังมีรายละเอียดตางๆ ดังน้ี 
ก.  Dated – regular frequency (Default) เปนรูปแบบของขอมูลประเภท Time series ผูใชจะตองกําหนด

ลักษณะและรูปแบบของขอมูล รวมทั้งการกําหนดคาเริ่มตน (Start) และคาสุดทาย (End) ของขอมูลที่
จะใชดังมีรายละเอียดตอไปน้ี 

 

รูปแบบของขอมูล การกําหนดคา Start date และ End date ของขอมูลท่ีจะใช 
Annual (ขอมูลรายป) YYYY 
Semi Annual (ขอมูลรายครึ่งป) YYYY:S 
Quarterly (ขอมูลรายไตรมาส) YYYY:Q 
Monthly (ขอมูลรายเดือน) YYYY:M 
Weekly (ขอมูลรายสัปดาห) M/DD/YYYY 
Daily (5 day weeks) (ขอมูลทุก 5 วัน) M/ DD/YYYY 
Daily (7 day weeks) (ขอมูลทุก 7 วัน) M/ DD/YYYY 
Integer date (กําหนดเปนรูปแบบใดก็ได) กําหนดตามเง่ือนไขขางตน 

หมายเหตุ : YYYY= ป พ.ศ./ค.ศ., S = คร่ึงป, Q = ไตรมาส, M =  เดือน, และ D = วันที่ 

 
 

 
 
 
 
 

ในที่น้ีกําหนดใหตัวอยางที่ใช
เป นข อมู ลรายไตรมาส  ต้ั งแต 
ป  ค .ศ .  1952  ไตรมาสที่  1  ถึ ง 
ป ค.ศ. 1996 ไตรมาสที่ 4 ดังน้ันจึง
สามารถกําหนดคาตางๆ ดังรูป 
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ข. Unstructured/Undated เปนรูปแบบของขอมูลประเภท Cross section ผูใชจะตองกําหนดจํานวนตัวอยาง
ของขอมูลใหเปนจํานวนเต็ม โดยใสในชอง Data range/Observations:  ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
ค. Balanced Panel เปนรูปแบบของขอมูลประเภท Panel/Pool ผูใชตองกําหนดรูปแบบของขอมูลประเภท 

Time series (ตามรายละเอียดในขอ ก.) และรูปแบบของขอมูลประเภท Cross section (ตามรายละเอียด
ในขอ ข.) ดังรูป  

 
 
 
 
 
 
 
 
 

ขั้นตอนท่ี 3  [กรณีตัวอยาง: ในขั้นตอนท่ี 2 เพ่ือความเขาใจ กําหนดใหขอมูลท่ีจะวิเคราะหเปนขอมูลราย

ไตรมาส ต้ังแต ป ค.ศ. 1952 ไตรมาสท่ี 1 ถึงป ค.ศ. 1996 ไตรมาสท่ี 4 และให Workfile ชื่อวา 

“Demo” และกําหนดใหหนาท่ีเก็บขอมูลชื่อวา “1”] ภายหลังจากปฏิบัติตามขั้นตอนที่ 1 – 2 

เสร็จแลวใหกดปุม  ก็จะปรากฏหนาตางใหมที่เปน Workfile ช่ือ “Demo”  
โดย EViews จะแสดงหนาตางดังกลาวในพ้ืนที่ทํางานของหนาตางหลัก และภายในหนาตาง 
Workfile จะมีขอมูลของชวง (Range) และตัวอยาง (Sample) ไวที่มุมบนทางดานซายมือ ผูใช
สามารถเปล่ียนขนาดของชวงและตัวอยางไดตลอดเวลาตามที่ตองการ นอกจากน้ีโปรแกรม 
EViews จะสราง Objects ให 2 Objects คือ Objects “c” [Coefficient vector] ที่มีสมาชิกทุกตัว
มีคาเทากับ 0 และ “resid” [Residual series]  ที่มีสมาชิกทุกตัวมีคาเทากับ NA ดังรูป  

 
 

ในที่ น้ี กํ าหนดให มี จํ านวน
ตัวอยางจํานวน 200 ตัวอยาง โดยการ
เติมเลขจํ านวนเต็ม  200 ในช อง 
Data range/Observations: ดังรูป 

ในที่ น้ีจะกําหนดใหตัวอยางที่ใช
เปนขอมูลรายป ระหวางป 1952 – 1996   
และในแตละปมีจํานวนตัวอยางจํานวน 
20 ตัวอยาง โดยเติมตัวเลขตางๆ ดังรูป 
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 ในการสราง Objects ใหม ทําไดโดยการเลือก Objects/New Object จาก Main menu หรือ Workfile 
ขั้นตอนท่ี 4  ทําการจัดเก็บ Workfile) ที่สรางขึ้น โดยเลือกปุม  ในเมนูของ Workfile หรือ File/Save 

หรือ File/Save As ในเมนูของหนาตางหลัก ซึ่งภายหลังจากกดปุมดังกลาวแลวจะปรากฏ
หนาตางดังน้ี 

Workfile Range 
And  

Current sample 
Objects Icons  

and Names 

Toolbar ของ 
Workfile 

ปกติหนาตาง Workfile ใหมจะมี Objects Type ของคา c (Coefficient vector) และ resid (Residual series) อยู

Objects Type ของโปรแกรม 
EViews ประกอบดวย 

Objects ตางๆ ประมาณ 
21 Objects (ใน Version 5.1) 
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ใหต้ังช่ือไฟลในชอง File Name และเลือก Save as type เปน Workfile ดังรูป แลวกดปุม  
หมายเหตุ : สําหรับโปรแกรม EViews จะเก็บ Workfile ไวในนามสกุล *.wf1 และเก็บคําสั่งของโปรแกรมไวใน

นามสกุล *.prg และเก็บ Database ไวในนามสกุล *.edb 

3.2 การสราง Objects Series ของขอมูล 

การสราง Objects Series ของขอมูล มีวิธีการสรางไดหลายๆ วิธี โดยเริ่มต้ังแตการปอนขอมูลเขาโดยตรง 
การนําขอมูลเขาจากโปรแกรม Spreadsheet และการ Copy และ Paste ขอมูลจาก Spreadsheet สูโปรแกรม EViews  
โดยวิธีการตางๆ สามารถสรุปรายละเอียดไดดังน้ี 

 การปอนขอมูลเขาโดยตรง  

ขั้นตอนท่ี 1 สราง Series ของขอมูลตาม 
ตั วแปรที่ ต องการ  โดยเลือก  Object/New 
Object/Series จากเมนูหลัก หรือเมนู 
Workfile แลวใสช่ือตัวแปรที่ตองการในชอง 

Name for object แลวกดปุม  
 
 
 
 
 
 
 

ต้ังชื่อไฟล 

ชนิดของสกุลไฟล 
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 หลังจากกดปุม  แลว โปรแกรม EViews จะไปสราง Series ไวที่หนาตาง Workfile [Series gdp] และ
เปด Series gdp โดยการ Double-click ที่ Series gdp พบวา สมาชิกทุกตัวใน Series น้ีเปน NA (Not available)  
 หมายเหตุ: นอกจากวิธีขางตนแลว ยังสามารถทําไดโดยเลือก Quick/Empty Group (Edit Series) บนแถบ
เครื่องมือของหนาตางหลัก (Main menu) แทนก็ได  

ขั้นตอนท่ี 2 ใสขอมูลที่ตองการลงใน Series gdp โดยการกดปุม  ในหนาตาง Series gdp แลว 
ใสขอมูลแทนที่ NA เมื่อทําเสร็จแลวใหกดปุม  อีกครั้งหน่ึง เพ่ือปองการแกไขขอมูลโดยไมไดต้ังใจ หลังจาก
น้ันก็ทําการปดหนาตาง Series gdp โดยการคลิกปุม  ซึ่งอยูมุมบนทางขวามือของหนาตาง Series gdp 
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ขั้นตอนท่ี 3 ทําตามขั้นตอนที่ 1 และ 2 ซ้ํากับตัวแปรที่เหลือจนครบทุกตัวแปร ซึ่งในหนาตาง Workfile 
จะมี Series ของตัวแปรตางๆ ครบทุกตัวแปร (ในตัวอยางมีทั้งหมด 4 ตัวอยาง คือ GDP, PR, M1 และ RS) 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
ขั้นตอนท่ี 4 ทําการบันทึก Workfile โดยกดปุม  ในหนาตาง Workfile 

หมายเหตุ : หากตองการลบ Series ขอมูลบาง Series ออก 
ใหทําโดย เลือก Series ที่ตองการลบ แลวกดปุม 

 ที่หนาตาง Workfile ซึ่งภายหลังจากกดปุม
ดังกลาวแลว ก็จะปรากฏหนาตางดังรูป แลวใหกดปุม 

 แลว Series ขอมูลดังกลาวจะถูกลบออก
จากหนาตาง Workfile 
 

 การนําขอมูลเขาจากโปรแกรม Spreadsheet 

กอนที่จะนําขอมูลจาก Excel เขา จะตองทําการสราง Workfile ตามขั้นตอนที่ไดกลาวมาแลว และ
จะตองทราบตําแหนงที่อยูของ File Excel ที่ตองการ พรอมทั้งจํานวนตัวแปรที่ใชในการวิเคราะห 
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 ขั้นตอนท่ี 1 เปดแฟมงาน Excel 
เพ่ือตรวจสอบความถูกตองของ
ขอมูล และดูจํานวนตัวแปร จากรูป
จะเห็นไดวาในแถวแรกจะเปนช่ือ
ของตัวแปร ในขณะท่ีแถวที่สองจะ
เปนขอมูล ดังน้ันเวลานําขอมูลเขา 
ตองระบุวาขอมูลเริ่มตนที่ B2 และ
มีจํานวนตัวแปรทั้งหมด 4 ตัวแปร 
โดยทุกครั้งจะตองระบุให Column 
แรก แสดงถึงจํานวนตัวอยางที่ใช
ในการวิเคราะห เชน ในตัวอยาง
ระบุวา 1952:1 ถึง 1996:4 รวม
ทั้งหมด 180 ตัวอยาง ภายหลังจาก
การตรวจสอบเรียบรอยแลวใหปด 
File Excel  
 
ขั้นตอนท่ี 2 เปดโปรแกรม EViews สราง Workfile ตามข้ันตอนที่ผานมา เลือก Proc/Import/Read Text-Lotus-Excel 
ในหนาตาง Workfile หรือ คลิก File/Import/Read Text-Lotus-Excel ในหนาตางหลัก ก็จะปรากฏหนาตางใหมแลว

ใหเลือก File Excel ที่ตองการ แลวกดปุม   
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ตําแหนงท่ีอยูของ File 

ชื่อ File ท่ีตองการ 

ชนิดของ File ท่ีตองการ 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
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ขั้นตอนท่ี 3 ภายหลังจากกดปุม  แลว จะปรากฏหนาตาง Excel Spreadsheet Import ซึ่งผูใชจะตอง

เลือก Option และเติมคาตางๆ ใหครบตามที่ตองการ แลวกดปุม   
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

หลังจากกดปุม  
โปรแก รม  EViews จ ะ นํ า
ขอมูลเข า  และสร าง  Series  
ตามช่ือที่กําหนดไวใน Excel 
กอนที่จะทําการวิเคราะหใดๆ 
ใหทําการ Save Workfile กอน 
โดยการกดปุม  ใน
หนาตาง Workfile  
 
  
 
 
 

รูปแบบของขอมูล ปกติใช Option แรก 

จํานวนตัวแปร หรือ จํานวน Series 

จํานวนตัวอยาง 

ตําแหนงเร่ิมตน 
ของขอมูล 

กดปุม Save เพ่ือบันทึก Workfile 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

 การ Copy และ Paste ขอมูลจาก Spreadsheet สูโปรแกรม EViews 

ขั้นตอนท่ี 1 สรางหนาตาง Workfile แลวเลือก 
Objects/New object จากแถบเครื่องมือของ
หนาตาง Workfile จะปรากฏหนาตาง  
New Objects 
ขั้นตอนท่ี 2  กําหนด Type of object เปน
ประเภท Series แลวต้ังช่ือที่ Name for object 
เปนช่ืออะไรก็ได แตตองเปนภาษาอังกฤษ 

แลวจึงกดปุม  ทําอยางน้ี 2 ครั้ง
จะได Series 2 Series ในที่น้ีคือ a และ b ดังรูป  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 3 เลือก Series a และ b ที่สราง
ขึ้นมาใหม แลวใหคลิกขวาของ Mouse จะมี
หนาตาง แลวเลือก Open/as Group ดังรูป 
 
 
 
 

Series ใหมท่ีสรางขึ้นมา 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ขั้นตอนท่ี 4 จากขั้นตอนที่ 3 จะไดหนาตาง Group ขึ้นมาดังรูป ซึ่งในหนาตางน้ี จะเห็นวาคอลัมน A และ B จะมีคา NA 
แสดงวาในสองคอลัมนดังกลาวไมมีขอมูล กอนที่จะนําขอมูลจาก Excel มา Paste ลงในตารางน้ี ใหกดปุม  กอน 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 5 ภายหลังจากกดปุม  แลวใหลาก Mouse เพ่ือเลือกคอลัมน A และ B ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ทุกคร้ังกอน Key หรือ Paste ขอมูลจะตองกดปุมน้ีกอน 
หากไมกดปุมน้ีจะไมสามารถแกไขขอมูลได เน่ืองจาก

โปรแกรม EViews จะ log ขอมูลไว เพ่ือไมใหมี 
การเปล่ียนแปลงในกรณีท่ีไมไดต้ังใจ 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ขั้นตอนท่ี 6 ตอมาใหไป Copy ขอมูลจากตาราง Excel พรอมทั้งช่ือตัวแปรดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 7 นําขอมูลที่ได Copy จาก Excel ไป Paste ในหนาตาง Group ที่ไดเตรียมไว ตองดําเนินการเปล่ียนช่ือตัวแปร 
A และ B ใหเปนช่ือตัวแปร GDP และ PR เมื่อเปลี่ยนช่ือตัวแปรทั้งสอง จะปรากฏหนาตางดังรูป แลวใหกดปุม 

 เพ่ือตกลงใหโปรแกรมเปล่ียนช่ือตัวแปรจาก A เปน GDP  
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ขั้นตอนท่ี 8 หลังจากน้ันใหกดปุม  อีกครั้ง เพ่ือปดการ Edit ขอมูล ในที่สุดเราก็จะมีชุดขอมูล (Series) พรอมที่จะ
วิเคราะหในครั้งน้ี คือ มี Series ของตัวแปร GDP M1 PR และ RS ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 9 ภายหลังจากนําขอมูลเขา EViews แลว ใหปดหนาตาง Group ซึ่งจะ Save ช่ือ Group หรือไมก็ได หลังจาก
ปดหนาตาง Group แลว ใหบันทึกขอมูล โดยกดปุม  ที่หนาตาง Workfile แลวเลือก Path Directory ที่ตองการ
จะเก็บ Workfile น้ีไว พรอมทั้งต้ังช่ือ File ที่ตองการ นามสกุล File ของ EViews จะมีนามสกุล .wf1 ซึ่งตอไปก็
สามารถนํา File ดังกลาวกลับมาวิเคราะหใหมไดอีก 

 เคร่ืองหมายทางคณิตศาสตรในโปรแกรม EViews 

 โปรแกรม EViews ไดบรรจุเครื่องหมาย ฟงกชันทางคณิตศาสตร และสถิติไวจํานวนมากมาย ซึ่งผูใช
สามารถเปดดูไดจาก Function Reference ซึ่งอยูภายในเมนู Help ของโปรแกรม EViews นอกจากน้ีภายในโปรแกรม 
EViews ยังมีคําสั่งสําเร็จรูปที่เปนลักษณะของ Command สําหรับการเขียนโปรแกรมในการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ
สําหรับผูที่ตองการประยุกตใชการวิเคราะหทางเศรษฐมิติในขั้นสูง โดยเฉพาะการวิเคราะหขอมูลอนุกรมเวลา 
 โปรแกรม EViews จะทํางานตามคําสั่งจากซายไปขวา และใหความสําคัญกับเครื่องหมายทางคณิตศาสตร
ตามลําดับความสําคัญจากมากไปหานอยดังน้ี 
 

ชุดขอมูลท่ีจะใชวิเคราะห 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
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• ยกกําลัง (^) 

• คูณ (*), หาร (/) 

• นอยกวา (<), มากกวา (>), นอยกวาหรือเทากับ (<=), มากกวาหรือเทากับ (>=), เทากับ (=) 

• and, or 

 สําหรับรายละเอียดของการใชเครื่องหมายทางคณิตศาสตรตางๆ เหลาน้ี สามารถแสดงไดดังตารางขางลางน้ี 

เคร่ืองหมาย ความหมาย วิธีการใชและคําอธิบาย 
+ บวก X+Y : บวก X และ Y 
- ลบ X-Y : ลบ Y จาก X 
* คูณ X*Y : คูณ X โดย Y  
/ หาร X/Y : หาร X โดย Y 
^ ยกกําลัง X^Y : X ยกกําลัง Y 
> มากกวา X>Y : ใหคา 1 ถา X มากกวา Y, ใหคา 0 กรณีอื่นๆ 
< นอยกวา X<Y : ใหคา 1 ถา Y มากกวา X, ใหคา 0 กรณีอื่นๆ 
= เทากับ X=Y : ใหคา 1 ถา X และ Y เทากัน, ใหคา 0 กรณีอื่นๆ 

<> ไมเทากับ X<>Y : ใหคา 1 ถา X และ Y ไมเทากัน, ใหคา 0 กรณีถาทั้งสองเทากัน 
<= นอยกวาหรือเทากับ X<=Y : ใหคา 1 ถา X ไมมากกวา Y, ใหคา 0 กรณีอื่นๆ 
>= มากกวาหรือเทากับ X>=Y : ใหคา 1 ถา Y ไมมากกวา X, ใหคา 0 กรณีอื่นๆ 

And และ X and Y : ใหคา 1 ถาทั้ง X และ Y ไมเปนศูนย, ใหคา 0 กรณีอื่นๆ 
Or หรือ X or Y : ใหคา 1 ถา X หรือ Y ไมเปนศูนย, ใหคา 0 กรณีอื่นๆ 

 

 คําสั่งพ้ืนฐานในการ Transform ขอมูล 

ขั้นตอนท่ี 1 นําเขาขอมูลและทําการบันทึกขอมูลใหเรียบรอย  
ถาหากผูใชมี Workfile เกา สามารถที่จะเปด Workdfile ดังกลาวมา
ใช ได  โดยเ ลื อก  File/Open/Workfile ที่ แถบเครื่ องมื อของ 
หนาตางหลัก (Main menu) แลวเลือก Workfile ที่ตองการเปด 
นอกจากนี้ในบางครั้งตองการสราง/แปลง (Generate) ตัวแปรก็
สามารถทําได โดยการเขาไปที่ Quick/Generate Series ที่แถบ
เครื่องมือของหนาตางหลัก (Main menu) หรือกดปุม  ที่แถบ
เครื่องมือของหนาตาง Workfile ภายหลังเลือกคําสั่งดังกลาวแลวจะ
ปรากฏหนาตาง Generate Series by Equation ดังรูป 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
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ขั้นตอนท่ี 2 ใสสมการหรือสูตรการคํานวณตามท่ีตองการในชอง 
Enter equation สวนในชอง Sample ใหระบุขอบเขตกลุมตัวอยางที่
ตองการ ในที่น้ีจะนําเสนอสูตรหรือคําสั่งที่นิยมใชกันโดยทั่วไปใน
การแปลงตัวแปร ดังน้ี  

1. การบวก (+) ลบ (-) คูณ (*) หาร (/)  เชน X1 + X2, X1 – X2, X1* X2 หรือ X1 / X2 
2. การยกกําลัง ใหใชเครื่องหมาย ^ เชน XX =  X^2 เปนตน ดังน้ันถาตองการยกกําลัง n หรือ X คูณกัน n ครั้ง 

ก็ใหใชคําสั่ง X^n  
3. การถอดราก ถาเปนการถอดรากที่สองของตัวแปรใหใชคําสั่ง SQR (X) หรือ X^(1/2) ถาตองการถอดรากที่

สาม หรือมากกวาใหคําสั่งวา X^(1/3) [รากที่สาม] เปนตน ดังน้ันถาตองการถอดรากที่ n ก็ใชคําสั่ง X^(1/n) 
4. การแปลงตัวแปรโดยการใช Natural logarithm ใหใชคําสั่ง log (….) เชน lnX = log(X) เปนตน และ 

ถาตองการ Exponential X ใหใชคําสั่ง exp (....) เชน X = exp(lnX) เปนตน 
5. การสราง Lag variable ใหใชเครื่องหมาย (- n) [n คือ จํานวน Lag ที่ตองการ] เชน ตองการสราง Xt – 1 ใหใช

คําสั่งวา X(-1) ซึ่งหมายความวา X ณ เวลาท่ี t – 1 ดังน้ันถาตองการสราง Xt – n  ก็ตองคําสั่งวา X(-n)  
ซึ่งหมายความวา X ณ เวลาที่ t – n  

6. การสราง Difference variable ใหใชคําสั่ง d(Variable, n) (Variable คือ ตัวแปรที่ตองการ Difference สวน n 
คือ จํานวนการ Difference เชน ตองการสราง 1ttt XXX −−=Δ ใหเขียนคําสั่งวา d(X, 1) และถาตองการ 

Difference จํานวน n ครั้ง 1n
1t

1n
t

n
t XXX −

−
− Δ−Δ=Δ  

3.3 การสรางกราฟ 

ในการศึกษาหาความสัมพันธ หรือการหารูปแบบฟงกชันท่ีเหมาะสมในสมการ หรือการตรวจสอบรูปแบบ
ของขอมูลในเบ้ืองตน นักวิจัยมักจะพิจารณาจากคาสถิติพ้ืนฐานกอน เชน ดูจากคาเฉล่ีย, คาสูงสุด, คาตํ่าสุด, คามัธยฐาน 
คาเบ่ียงเบนมาตรฐาน เปนตน นอกจากน้ียังตองพิจารณาจากกราฟ ซึ่งการพิจารณาจากกราฟจะเปนวิธีการท่ีงายท่ีสุด
ในการตรวจสอบความสัมพันธหรือตรวจสอบขอมูลที่นํามาใช โปรแกรม EViews ไดมี Option ในการสรางกราฟ 
หลายๆ แบบ และมี Option ในการจัดการกราฟอยูมากมายและสามารถทําไดงาย โดยมีขั้นตอนในการปฏิบัติดังน้ี 
ขั้นตอนท่ี 1 เปด Workfile ที่ตองการใช ในตัวอยางน้ีคือ “demo.wf1” 
ขั้นตอนท่ี 2 เลือกตัวแปรที่ตองการสรางกราฟ ซึ่งสามารถทําไดต้ังแต 1 ตัวแปร ถึง n ตัวแปร โดยปกติมักจะใชเพียง  
2 ตัวแปร หรือสรางกราฟแบบสองมิติเทาน้ัน เชน ในตัวอยางตองการพิจารณากราฟของ GDP (ผลิตภัณฑมวลรวม
ภายในประเทศ) และตองการพิจารณาดูความสัมพันธ ระหวาง M1 (อุปทานของเงิน) กับ GDP (ผลิตภัณฑมวลรวม
ภายในประเทศ) 

การสรางกราฟเสนของ GDP  

 ขั้นตอนท่ี 1 เปด Series GDP โดยการ Double click ที่ Series GDP หรือ คลิกขวา แลวเลือก Open แลว
โปรแกรมก็จะเปดหนาตาง Series GDP 

 ขั้นตอนท่ี 2  เลือก View/Graph/Line โปรแกรมก็จะสรางกราฟเสนใหตามท่ีตองการ 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 ขั้นตอนท่ี 3 หากตองการจัดการกราฟ หรือแกไข หรือตองการเปล่ียนแปลงรายละเอียดของกราฟบางอยาง  

ก็สามารถทําไดโดยการคลิกดานขวาของ Mouse ในรูปกราฟที่สรางขึ้น แลวเลือก Options 
หลังจากน้ันโปรแกรมก็จะเปดหนาตาง Graph Options มาใหดังรูป 

 
 

 
 
 
 
 
 
 
 

 
ภายใน Graph Options ผูใชสามารถเปล่ียนแปลง แกไขรายการ (Options) ตางๆ ของกราฟไดมากมาย เชน 

การเปล่ียนแปลงชนิดของกราฟ ขนาดและลักษณะตางๆ ของกราฟ การเปล่ียนแปลงหนวยหรือ Scale ของแกนของ
กราฟ การเปล่ียนแปลงสี สัญลักษณตางๆ ของกราฟ เปนตน 

การสรางกราฟท่ีแสดงความสัมพันธระหวาง M1 กับ GDP  

ตามทฤษฎีที่เรียนมา บอกใหทราบวา เม่ือผลิตภัณฑมวลรวมภายในประเทศ (GDP) เพ่ิมขึ้นจะทําใหอุปทาน 
ของเงินภายในประเทศ (M1) เพ่ิมขึ้นตามไปดวย หรืออาจกลาวไดวา GDP กับ M1 มีความสัมพันธกันในทางบวก ซึ่งใน
เบื้องตนจะทําการตรวจสอบความสัมพันธดังกลาวดวยกราฟ 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

 ขั้นตอนท่ี 1  สราง Group ของ Series M1 และ GDP โดยการเลือก Series M1 และ GDP แลวเลือก Open/ 
as Group แลวโปรแกรมก็จะเปดหนาตาง Group: UNTITLED มาให 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 UNTITLED คือ ช่ือ Default ที่โปรแกรมต้ังให และถาตองการต้ังช่ือ Group ดวยตัวเองใหกดปุม  ที่แถบ
เครื่องมือของหนาตาง Group ก็จะปรากฏหนาตาง Object Name ดังรูป 
 

ระบุช่ือของ Group ที่ตองการใน
ชอง Name to identify object ซึ่งจะตองไมเกิน 
24 ตัวอักษร แตโปรแกรมแนะนํามาวาควร
ระบุที่ 16 หรือประมาณ 2 – 3 ตัวอักษร 

สวนชองดานลางไมตองเติมอะไร 
แตถาตองการเติมอะไรไวเตือนวา Group ที่
สรางขึ้นมาน้ีเปนมาอยางไร ก็ใหผูใชพิมพ
สิ่งท่ีตองการลงในชองดังกลาวไดตามความ

ตองการ หลังจากน้ันกดปุม  

โปรแกรมจะสราง Objects Group ไวที่
หนาตาง Workfile ตามช่ือที่สรางขึ้นมาดังรูป 
ตอมาก็ทําการบันทึก Workfile ดังน้ันเม่ือ
เปด Workfile น้ีขึ้นมาใช ก็จะมี Objects 
Group gdpm1 ปรากฏทุกครั้ง 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ขั้นตอนท่ี 2 เลือก View/Graph/Scatter/Scatter 
with Regression ที่หนาตาง Group: GDPM1 
หมายความวา ใหสรางกราฟในรูปแบบ Scatter 
(การกระจาย) ระหวาง GDP กับ M1 และใหสราง
เสน Regression ที่แสดงถึงรูปแบบความสัมพันธ
ดังกลาว โดยปกติ EViews จะใช Optimal – 
Linear Scaling เปนคา Default ในการประมาณคา
เสน Regression และถาผูใชตองการเปล่ียนแปลง
ก็สามารถทําไดโดยไปแกไขที่ Graph Options 
 

ขั้นตอนท่ี 3  หลังจากการเลือกคําสั่งขางตนแลวโปรแกรมEViews จะแสดงหนาตาง Global Fit Options  
ซึ่งเปนหนาตางท่ีใหผูใชระบุวาตองการท่ีจะ Transformations ขอมูลของตัวเองหรือไม ถาตองการ 

Transformations ก็ระบุรูปแบบของการ Transformations ขอมูล แลวกดปุม  ถาไม

ตองการ Transformations ขอมูลก็เลือก None แลวกดปุม  โปรแกรมก็จะสราง
กราฟที่เปนการกระจาย (Scatter) และสรางเสนกราฟ  Regression ที่เปนความสัมพันธระหวาง 
GDP กับ M1 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

3.4 การตรวจสอบขอมูล 

กอนทําการวิเคราะหขอมูลดวยวิธีการทางเศรษฐมิติ ในเบื้องตนตองทําการตรวจสอบขอมูลวามีคุณลักษณะ
อยางไรบาง โดยเริ่มต้ังแตการพิจารณาจากกราฟ การพิจารณาจากคาสถิติพ้ืนฐาน การพิจารณาเมตริกสหสัมพันธ  
โดยโปรแกรม EViews ไดมีเครื่องมือสําหรับการตรวจสอบขอมูลเบ้ืองตน ดังน้ันในท่ีน้ีจะขอนําเสนอข้ันตอนในการ
ตรวจสอบขอมูลเบ้ืองตนตางๆ ของขอมูลตัวอยางพอสังเขป ดังน้ี 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ขั้นตอนท่ี 1  สราง Group ของ Series GDP M1 PR และ RS โดยการเลือก Series GDP M1 PR และ RS แลว 
คลิก Mouse ทางดานขวา ตอมาใหเลือก Open/as Group โปรแกรมจะเปดหนาตาง Group: 
UNTITLED มาให ซึ่งภายใน Group น้ีจะประกอบดวยสมาชิกของตัวแปรท่ีตองการดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 2 การพิจารณาจากกราฟ ใน
กรณีน้ีเปนการพิจารณากราฟ หลายๆ  
ตัวแปรพรอมๆ กันสามารถทําไดโดยการ
เลือก View/Multiple Graphs/Line จาก
แถบเครื่องมือที่หนาตาง Group Objects 
แลวโปรแกรม EViews จะสรางกราฟของ
แตละ Series ดังน้ี 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ขั้นตอนท่ี 3 การพิจารณาจากคาสถิติพ้ืนฐาน 
สามารถทําไดโดยเลือก View/Descriptive Stats 
/Individual Sample จากแถบเครื่องมือที่หนาตาง 
Group Object โปรแกรม EViews จะคํานวณ
และนําเสนอคาสถิติของแตละ Series คาสถิติ
พ้ืนฐานท่ีโปรแกรม EViews คํานวนใหมี 
หล า ย ตั ว  แ ต ที่ นิ ย ม นํ า ม า ใ ช พิ จ า รณ า
ประกอบดวย คาเฉล่ีย (Mean), คามัธยฐาน 
(Median), คาสูงสุด (Maximum), คาตํ่าสุด 
(Minimum), ค า ส ว น เ บ่ี ย ง เ บนม าต ร ฐ าน 
(Standard Deviation), คาความเบ (Skewness),  
คาความโดง (Kurtosis) และคาการกระจายตัว
แบบปกติ (Jarque-Bera: JB)  
ขั้นตอนท่ี 4 การพิจารณาคาสัมประสิทธ์ิสหสัมพันธ (Correlation matrix) สามารถทําไดโดยการเลือก View/ 
Correlations/Common Samples จากแถบเครื่องมือที่หนาตาง Group Object ก็จะไดตาราง Correlation matrix ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
นอกจากน้ี  ยังสามารถแยกพิจารณา
คุณลักษณะของขอมูลเปนราย Series  
ไดอีกดวย โดยการเปด Series ที่ตองการ  
แลวเลือก View/Descriptive Statistics 
/Histogram and Stats หรือกดปุม 

 จากแถบเครื่องมือของ Series  
ก็จะไดผลการวิเคราะหดังรูป 
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 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

 หมายเหตุ สําหรับขอมูลอนุกรมเวลา โปรแกรม EViews ไดพัฒนาเคร่ืองมือ และคําสั่งในการวิเคราะหและ
ทดสอบขอมูลอนุกรมเวลา ไมวาจะเปนการทดสอบดวย Correlogram การทดสอบ Unit root เปนตน  
ซึ่งผูใชสามารถใชไดที่ Views ที่หนาตาง Series โดยปกติแลว EViews จะมีขีดความสามารถในการวิเคราะหขอมูล
อนุกรมเวลาเหนือกวาการวิเคราะหขอมูลภาคตัดขวางหรือขอมูล Panel /Poll  

4. วิธีการประมาณคาแบบกําลังสองนอยที่สดุ (Ordinary Least Square Method) 

แนวความคิดของวิธีการประมาณคาสัมประสิทธิ์การถดถอยดวยวิธีการประมาณคาแบบกําลังสองนอยที่สุด 
[เรียกสั้นๆ วา OLS] คือ การประมาณคาเสนการถดถอยท่ีสามารถหาได โดยการทําใหผลบวกของกําลังสองของสวนที่

เบ่ียงเบนไปจากเสนถดถอย [คาคลาดเคล่ือน: Error term (สวนใหญจะแทนดวยสัญลักษณ e / ε)] ของคาสังเกตของ 
ตัวแปรมีคานอยที่สุด วิธีการประมาณคา OLS เปนวิธีการประมาณคาท่ีสําคัญและมักถูกหยิบยกมาใชบอยในทาง
เศรษฐมิติ [รายละเอียดทางทฤษฎีสามารถหาอานไดในหนังสือเศรษฐมิติ สําหรับในเอกสารฉบับน้ีจะไมกลาวถึง
รายละเอียดของวิธีการ OLS] วิธีการน้ีมีขอสมมติบางประการดังน้ี 

4.1 ขอสมมติพ้ืนฐานของวิธีการกําลังสองนอยท่ีสุด 

การใชวิธีกําลังสองนอยที่สุดในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของแบบจําลอง ตองอยูภายใตขอสมมติพ้ืนฐาน
ดังตอไปน้ี 

ก. รูปแบบความสัมพันธระหวางตัวแปรตามกับตัวแปรอิสระรวมถึงตัวคลาดเคล่ือนจะตองเปนแบบ
เสนตรง [ iii xy ε+β+α= ] 

ข. ตัวแปรอิสระตองไมใชตัวแปรสุม กลาวคือ มีคาแนนอน (ตัวแปรอิสระจะตองเปน Non – Stochastic Variable) 

ค. ตัวแปรอิสระตองไมมีความสัมพันธเชิงเสนอยางสมบูรณ หรือตัวแปรอิสระไมควรมีความสัมพันธเชิง
เสนกันสูงมากเกินไป [ ( )1X,XCorr ji ≠ ]  [ถาดูจากคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ (Correlation 

Coefficients) ควรมีคาไมควรเกิน 0.8]  หรือไมควรมีปญหา Multicollinearity  

ง. ตัวคลาดเคลื่อน (Error term) จะตองมีการกระจายแบบปกติ โดยมีคาเฉล่ียเปนศูนยและมีคาความ
แปรปรวนคงที่ [ ( )2

i ,0N~ σε , โดยท่ี )(E iε = 0 และ 22
i )(E σ=ε  หรือเปน Homoskedasticity] 

จ. ตัวคลาดเคล่ือนจะตองไมมีสหสัมพันธระหวางกันเอง หรือตัวคลาดเคล่ือนจะตองมีการกระจายท่ีเปน
อิสระแกกัน [  0 = ),( E = ),(Cov jiji εεεε สําหรับทุกคาท่ี i ≠ j] น่ันก็คือ ไมมีปญหา Autocorrelation 

ฉ. ตัวแปรอิสระจะตองไมมีความสัมพันธกับตัวคลาดเคล่ือน  

4.2 รูปแบบฟงกชันท่ีใชในสมการถดถอย 

 ในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของตัวแปรตางๆ มักจะมีแบบจําลองท่ีใชในการประมาณคาไดหลายๆ 
แบบจําลอง ขึ้นอยูกับลักษณะของขอมูล และทฤษฎี หรือแนวคิด ปกติโดยสวนใหญมักจะใชแบบจําลองหรือฟงกชัน
ในรูปแบบเสนตรง (Linear) เน่ืองจากเปนรูปแบบท่ีงายตอการทําความเขาใจ สําหรับในท่ีน้ีจะนําเสนอรูปแบบฟงกชัน
ท่ีมักนิยมใชในการวิเคราะห ดังน้ี 
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รูปแบบฟงกชัน สมการ คําสั่ง EViews 
Linear 2211 XXY β+β+α=  Y C X1 X2 

Double – Log 2211 XlnXlnYln β+β+α=  log(Y) C log(X1) log(X2) 

Linear – Log  2211 XXlnY β+β+α=  Y C log(X1) X2 

Log – Linear  2211 XXYln β+β+α=  Log(Y) C X1 X2 

Polynomial 23
2
1211 XXXY β+β+β+α=  Y C X1 X1^2 X2 

Inverse 2211 X)X/1(Y β+β+α=  Y C 1/X1 X2 

Dummy 1211 DXY β+β+α=  Y C X1 D1 

Dummy (Interaction with Variable)  1131211 XDDXY β+β+β+α=  Y C X1 D1 D1*X1 
ที่มา : R.R. Johnson (2000). 
 
 การตัดสินใจเลือกวาจะนําแบบจําลองหรือสมการไหนมาใช จะตองพิจารณาจากคาสถิติในการตัดสินใจ 
โดยท่ัวไปจะใชคา 2R , 2R (Adjusted 2R ), Quasi 2R , F–statistic และ CÎA  Akaike’s Information Criterion โดยแตละคา
มีเง่ือนไขในการตัดสินใจดังน้ี 
 

คาสถิติในการตัดสินใจ สูตรคํานวณ เง่ือนไข 

2R  ( ) ( )yyyy

ˆˆ
1R 2

−′−

εε′
−=  คาย่ิงสูงย่ิงดี เพราะ แสดงวาตัวแปรอิสระ

สามารถอธิบายตัวแปรตามไดดี (แตควรใช 
Quasi 2R ในการเปรียบเทียบ) 

2R (Adjusted 2R ) ( )
kT
1T

R11R 22

−
−

−−=  ควรมีคาใกลเคียง 2R  ซึ่งแสดงใหเห็นวาการ
เพ่ิมตัวแปรอิสระไมไดสงผลตอ 2R  

F – statistic 

( )
( )∑

∑
−−ε

−
=

1kn/

k/yŷ
F

2

2

 
คา F-statistic ตองมีคามากพอที่จะทําให 

คา P-value ของ F-statistic < α จึงจะแสดงวา
คาสัมประสิทธิ์ของตัวแปรอิสระมีคาแตกตาง
ไปจากศูนย 

CÎA  (Akaike’s 
information criterion) 

T/k2lT2AIC +=  คายิ่ ง ตํ่ายิ่ ง ดี  แสดงวา  คาคลาดเคล่ือนมี 
ความแปรปรวนนอย 

 

4.3 การใชโปรแกรม EViews ในการประมาณคาสัมประสิทธ์ิของสมการถดถอย 

จากตัวอยางท่ีบันทึกอยูใน File “demo.wf1” ซึ่งภายใน File ดังกลาวเปนขอมูลอนุกรมเวลารายไตรมาสต้ังแต
ป ค.ศ. 1952 ไตรมาสท่ี 1 ถึงป ค.ศ. 1996 ไตรมาสท่ี 2 ประกอบดวยตัวแปรทั้งหมด 4 ตัว คือ ตัวแปรอุปทานของเงิน 
(M1), ผลิตภัณฑมวลรวมภายในประเทศ (GDP), อัตราดอกเบี้ยระยะสั้น (RS) และระดับราคสินคาท่ีเปนตัวแสดงถึง
ภาวะเงินเฟอ (PR) สําหรับในหัวขอน้ีตองการประมาณคาสมการถดถอย โดยมีรูปแบบฟงกชันท่ีใชในกรณีตัวอยางดังน้ี  
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ขั้นตอนท่ี 1 เปด Workfile “demo.wf1”  
ขั้นตอนท่ี 2 เลือก Objects/New Object/Equation จากเมนูในหนาตาง Workfile แลวต้ังช่ือ Equation หรอืเลือก 

Quick/Estimate Equation จากเมนูหลัก (Main menu) โปรแกรม EViews เปดหนาตาง Equation 
Specification ดังรูป 

 

ขั้นตอนท่ี  3  ใส ตัวแปรลงในชอง 
Equation specification โดยใหตัวแปร
ตามอยูทางซ ายมือ  แลวตามดวย 
ตัวแปรอิสระ และถาตองการใหมี
คาคงท่ีใหใสตัวอักษร “C” ทุกๆ ครั้ง
ท่ี ป อน ตั วแปร ในช อ ง  Equation 
specification ตองใหตัวแปรตัวแรก
เปนตัวแปรตามเสมอ 
 

ขั้นตอนท่ี 4 เลือกวิธีการประมาณคา
ในชอง “Method” และกําหนดขนาด
ตัวอยางในชอง “Sample” แลวกดปุม 

 จะไดผลลัพธ ดังน้ี 
 

ขั้นตอนท่ี 5 บันทึก Objects Equation ดวยการกดปุม  ท่ีแถบเคร่ืองมือของหนาตาง Equation แลวต้ังช่ือให Objects น้ี 
เชน “EQ1” ท่ีหนาตาง Workfile จะปรากฏ Objects eq1 [ ] หลังจากน้ันให Save Workfile น้ี ดังน้ันถาหากเปด 
Workfile น้ีขึ้นมาทํางานใหมก็จะพบวามี Objects eq1 แสดงอยูตลอด 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

สําหรับกําหนดรูปแบบสมการ 

กําหนดวิธีการ 
กําหนดขนาดกลุมตัวอยาง 

สวนท่ี 1: ขอมูลท่ัวไป 

สวนท่ี 2: คาสัมประสิทธ์ิการประมาณคา 

สวนท่ี 3: คาสถิติการตัดสินใจ 
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 เม่ือโปรแกรม EViews ประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการเสร็จแลว ก็จะรายงานผลการประมาณคา
สัมประสิทธิ์ดังกลาว ใน Objects Equation ดังรูป ซึ่งภายใน Objects ดังกลาว ประกอบดวยสวนยอยๆ 3 สวน ดังน้ี 
 สวนท่ี 1: ขอมูลท่ัวไป ประกอบดวย  

 ช่ือของตัวแปรตาม (Dependent Variable: ……) 
 วิธีการประมาณคาสัมประสิทธิ์ (Method: …….) 
 วัน เดือน ป และเวลาท่ีทํางาน (Date: ……  Time: …..) 
 ชวงของตัวอยางท่ีใช (Sample: ……) 
 จํานวนตัวอยางท้ังหมด (Included observations: …..) 

 สวนท่ี 2: คาสัมประสิทธิก์ารประมาณคา ประกอบดวย  
 คอลัมนท่ี 1 เปนช่ือของตัวแปร (Variable) 
 คอลัมนท่ี 2 เปนคาสัมประสิทธิ์ท่ีไดจากการประมาณคา (Coefficient) 
 คอลัมนท่ี 3 เปนคาความคลาดเคล่ือนมาตรฐานของตัวประมาณคาสัมประสิทธิ์ (Std. Error) 
 คอลัมนท่ี 4 เปนคาสถิติ t (t–statistic) ไดมาจากการนําคาในคอลัมนท่ี 2 หาร คอลัมนท่ี 3 (Coefficient / 

Std. Error) 
 คอลัมนท่ี 5 เปนคา Probability value (Prob.) [P-value] จะมีคาอยูระหวาง 0 – 1 คาน้ีเปนคาความนาจะเปน
ท่ีคา t-statistic ท่ีคํานวณไดมีคามากกวาคา t-statistic มาตรฐาน โดยจะเปรียบเทียบคา P-value ท่ีคาคํานวณได

กับคา α (ระดับนัยสําคัญท่ีกําหนด) ถาคา P-value < α แสดงวา ปฏิเสธสมมติฐานหลัก 
 สวนท่ี 3: คาสถิติการตัดสินใจ โปรแกรม EViews จะนําเสนอคาสถิติตางๆ จํานวน 12 คา ดังน้ี 

 R – Squared ( 2R ) : Coefficient of Determination คา 2R  จะมีคาอยูระหวาง 0 – 1 การพิจารณาคา 2R  ให
พิจารณาวาคา 2R  ย่ิงว่ิงเขาใกลหน่ึงย่ิงดี โดยปกติถาเปนขอมูลภาคตัดขวาง 2R  จะมีคาอยูระหวาง  
0.4 – 0.6  แตถาเปนขอมูลอนุกรมเวลา คา 2R  จะมีคาอยูระหวาง 0.7 – 0.9  

 Adjusted R – Squared ( 2R ): เปนคา 2R  ท่ีมีการปรับคาเพ่ือไมใหเกิดปญหาในกรณีท่ีมีการเพ่ิมตัวแปร
อิสระเขาไปในสมการ โดยปกติถาแบบจําลองมี 2 ตัวแปร คา 2R  กับ 2R  จะมีคาใกลเคียงกัน แตถา
แบบจําลองมีตัวแปรมากกวา 2 ตัว คา 2R  จะมีคามากกวา  2R  และถาคา 2R  มีคานอยมาก จะทําให 2R มี
คาติดลบได 

 S.E. of regression: คือ คาความคลาดเคล่ือนมาตรฐานของ Regression หรือคาความคลาดเคล่ือนมาตรฐาน
ของการประมาณคา  

 Sum squared resid: คือ ผลรวมกําลังสองของคาคลาดเคล่ือน โดยวิธีการ OLS จะพยายามเลือก 
คาสัมประสิทธิ์ท่ีทําใหคาน้ีมีคานอยท่ีสุด 

 Log likelihood: นําไปใชประโยชนในการทดสอบสมมติฐาน 
 Durbin – Watson stat: เปนคาท่ีใชในการพิจารณาวาแบบจําลองมีปญหา Autocorrelation หรือไม โดยถา 
คา D.W. มีคาใกลเคียง 2 แสดงวาแบบจําลองท่ีกําลังพิจารณาไมมีปญหา Autocorrelation  

 Mean dependent var: คือ คาเฉล่ียของตัวแปรตาม 
 S.D. dependent var: คือ คาเบ่ียงเบนมาตรฐานของตัวแปรตาม 
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 Akaike info criterion: คือ คาท่ีใชในการพิจารณาเพ่ือเลือกแบบจําลอง 
 Schwarz criterion: คือ คาท่ีใชในการพิจารณาเพ่ือเลือกแบบจําลอง 
 F–statistic: เปนคาท่ีใชในการทดสอบสมมติฐานวาคาสัมประสิทธิ์ท่ีประมาณคาไดมีคาแตกตางไปจาก
ศูนยหรือไม คาน้ีย่ิงสูงย่ิงดี 

 Prob(F – statistic): เปนคา P–value ของ F–statistic คา P-value จะตองนอยกวา α ท่ีกําหนดไว ถึงจะ
สามารถปฏิเสธสมมติฐานหลักท่ีวาคาสัมประสิทธิ์ท่ีประมาณคาไดมีคาไมแตกตางไปจากศูนย 

4.4 การอานผลการประมาณคาสัมประสิทธ์ิท่ีไดจากโปรแกรม EViews 

ผลการประมาณคาสัมประสิทธิ์ดวยวิธีการ OLS ท่ีไดจากโปรแกรม EViews สามารถเขียนเปนสมการไดดังน้ี 

 ( ) ( ) ( )tttt PRln834.2RS026.0GDPln794.0218.11Mln Δ−−+=  

  (t-statistic)         (42.791)(148.441)              (-10.565)     (-2.895) 
  2R  = 0.9941 2R = 0.9940 D.W. = 0.1563 F – statistic = 9,834 (Prob. = 0.0000) 
  
  จากสมการขางตนซึ่งเปนสมการอุปทานของเงิน จะเห็นไดวาสมการน้ีตัวแปรอิสระสามารถอธิบายตัวแปร
ตามไดถึงรอยละ 99 [พิจารณาจากคา R2] และจากการพิจารณาคา F-statistic ท่ีเปนการทดสอบสมมติฐานท่ีวา คา
สัมประสิทธิ์ท่ีคํานวณทั้งหมดมีคาเทากับศูนยหรือไม ปรากฏวา คาสัมประสิทธิ์ท่ีคํานวณไดมีคาแตกตางไปจากศูนย 
ณ ระดับความเช่ือม่ันท่ี 99 เปอรเซ็นต [พิจารณาจากคา F-statistic ซึ่งมากกวาคาวิกฤติ ณ ระดับความเช่ือม่ันท่ี 99% 

หรือ Prob. < α  ] แตเปนท่ีนาสังเกตวาคา D.W. มีคาตํ่ากวา DL และ DU  [ปกติคา D.W. ท่ีดีควรมีคาใกลเคียง 2] แสดง
วา สมการน้ีมีปญหา Autocorrelation อยางแนนอน [ตัวคลาดเคล่ือนมีสหสัมพันธกัน] ดังน้ันจึงยังไมควรนําสมการน้ี
ไปใชในการพยากรณหรืออธิบาย ควรดําเนินการแกไขปญหา Autocorrelation กอน แตถาสมมติใหสมการน้ีไมมี
ปญหา Autocorrelation ก็สามารถอธิบายเบ้ืองตนไดวา ผลิตภัณฑมวลรวมภายในประเทศ (GDP) มีความสัมพันธกับ
อุปทานของเงินในทิศทางเดียวกัน ในขณะท่ีอัตราดอกเบ้ียระยะสั้น (RS) และภาวะเงินเฟอ (PR) จะมีความสัมพันธกับ
อุปทานของเงินในทิศทางตรงกันขาม ซึ่งผลที่ไดสอดคลองกับทฤษฎีทางดานเศรษฐศาสตรท่ีวา อุปทานของเงินจะ
แปรผันตรงกับผลิตภัณฑมวลรวมภายในประเทศ และแปรผกผันกับอัตราดอกเบ้ียระยะสั้น และภาวะเงินเฟอ  

4.5 การแสดงผลคาจริง คาพยากรณ และคาความคลาดเคล่ือน 

หลังจากการประมาณคาสัมประสิทธิ์เสร็จแลว ถาหากผูใชตองการดู/ตองการเปรียบเทียบคาจริง (ใน EViews 
เรียกวา “Actual”) กับคาพยากรณ (ใน EViews เรียกวา “Fitted”) รวมท้ังตองการดูคาความคลาดเคล่ือน (ใน EViews 
เรียกวา “Residual”) ก็สามารถทําได 2 วิธีการ ดังตอไปน้ี 

วิธีการท่ี 1 ตองการดูตารางที่แสดงคา Actual, Fitted และ Residual สามารถทําไดโดยการเลือก View/Actual, 
Fitted,Residual/Actual,Fitted,Residual Table จากแถบเคร่ืองมือของหนาตาง Equation ก็จะไดตารางที่แสดงคา 
Actual, Fitted และ Residual พรอมท้ัง Residual Plot ดังรูป 
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วิธีการท่ี 2 ตองการดูกราฟท่ีแสดงคา Actual, Fitted และ Residual สามารถทําไดโดยการเลือก View/Actual, 

Fitted,Residual/Actual,Fitted,Residual Graph หรือ กดปุม  จากแถบเคร่ืองมือของหนาตาง Equation ก็จะ
ไดกราฟท่ีแสดงคา Actual, Fitted และ Residual ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

4.6 การสรางคาพยากรณ และคาความคลาดเคล่ือน 

ถาผูใชตองการคาพยากรณ และคาความคลาดเคล่ือนท่ีไดมาจากการประมาณคาสมการถดถอย ก็สามารถทํา
ไดดวยโปรแกรม EViews หรือถาในการวิเคราะหบางแบบจําลอง อยางเชน Error Correction Model (ตามวิธีการของ 
Engle and Granger) ผูใชจําเปนตองมีคาความคลาดเคล่ือนจากการประมาณคาสมการถดถอยมาใชในแบบจําลอง
ดังกลาว ในกรณีการสรางคาพยากรณ และคาความคลาดเคล่ือนภายหลังจากการประมาณคาสมการถดถอยดวยวิธีการ 
OLS สามารถทําไดดวยโปรแกรม EViews ตามข้ันตอนตอไปน้ี 
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ก. การสรางคาพยากรณ 

ขั้นตอนท่ี 1 สามารถทําไดโดยการเลือก Proc/Forecast… หรือ กดปุม  จากแถบเคร่ืองมือของ
หนาตาง Equation จะปรากฏหนาตาง Forecast ดังน้ี 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ขั้นตอนท่ี 2  กําหนดคาตางๆ ตามท่ีตองการ เสร็จแลวใหกดปุม  โปรแกรม EViews ก็จะคํานวณ 
คาพยากรณ แลวบันทึกไวใน Series m1f พรอมท้ังแสดงกราฟของคาพยากรณ นอกจากน้ีถาหาก
ผูใชกําหนดใหโปรแกรม EViews เสนอผลการประเมินคาการพยากรณ โปรแกรม EViews ก็จะ
นําเสนอสถิติของการประเมินคาการพยากรณ ซึ่งประกอบดวยคาสถิติ 4 ตัว ดังน้ี 
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 คาสถิติสองตัวแรกเปนคาสถิติที่ใชในการพิจารณาความคลาดเคล่ือนของการพยากรณ ดังน้ันคาสถิติทั้งสองตัว
ควรมีคายิ่งนอยยิ่งดี สวนคาสถิติอีก 2 ตัวที่เหลือ ก็คือ คาที่บอกถึงความไมแปรเปล่ียน (Invariant) โดยเฉพาะคา Theil 
Inequality Coefficient โดยปกติมีคาระหวาง 0 – 1 และถาคา Theil Inequality Coefficient มีคาเขาใกล 0 เทาไรก็ยิ่งดีเทาน้ัน 

สมการที่ใชพยากรณ 

ตัวแปรท่ีตองการพยากรณ 

ชื่อตัวแปรพยากรณ วิธีการพยากรณ 

ชวงตัวอยางท่ี 
ตองการพยากรณ 

ผลลัพธของการพยากรณ 
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ข. การสรางคาความคลาดเคล่ือน 
ขั้นตอนท่ี 1 สามารถทําไดโดยการเลือก Proc/Make Residual Series… จากแถบเครื่องมือของหนาตาง 

Equation จะปรากฏหนาตาง Make Residuals ดังน้ี 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ต้ังชื่อคาความคลาดเคล่ือนท่ีตองการสราง 
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ขั้นตอนท่ี 2 ภายหลังจากต้ังช่ือคาความคลาดเคล่ือนเสร็จแลว ใหกดปุม  โปรแกรม EViews  
ก็จะสราง Series resid01 พรอมทั้งแสดงตารางของคาดังกลาว (ดังรูป) ถาผูใชตองการดูคาสถิติ
พ้ืนฐานของคาความคลาดเคล่ือนที่คํานวณมาได ใหผูใชกดปุม  ที่หนาตาง RESID01 ก็จะ
ไดกราฟ และคาสถิติพ้ืนฐานตางๆ ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 

4.7 การทดสอบสมมติฐานขอจํากัดของคาสัมประสิทธ์ิดวย Wald Test 

ในบางกรณีผูใชตองการทดสอบสมมติฐานขอจํากัดของคาสัมประสิทธิ์ ดวยวิธีการท่ีเรียกวา Wald Test ใน
โปรแกรม EViews มีคําสั่งสําเร็จรูปที่ใชในการทดสอบดังกลาว ตัวอยางเชน ในกรณีตัวอยางถาตองการทดสอบวา  

คาสัมประสิทธิ์ของตัวแปร ln(GDP) [0.79420] มีคาเทากับ 1 หรือไม [ H0: β1 = 1 ] สามารถทําการทดสอบสมมติฐาน
ดังกลาว ตามข้ันตอนดังตอไปน้ี 

ขั้นตอนท่ี 1 ภายหลังจากการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของตัวแปรตางๆ แลว ผูใชสามารถทําการทดสอบ
สมมติฐานขอจํากัดของคาสัมประสิทธิ์ดวย Wald Test โดยการเลือก View/Coefficient Tests 
/Wald – Coefficient Resctictions… จากแถบเครื่องมือของหนาตาง Equation แลวจะปรากฏ
หนาตาง Wald Test ดังน้ี 

 
 
 
 
 
 
 

โปรแกรม EViews จะเก็บคาสัมประสิทธิ์ที่คํานวณ
ไดในช่ือตัวแปร “C” และถามีหลายขอจํากัดใหใช
เครื่องหมาย “,” คั่นระหวางขอจํากัด 

 

กําหนดขอจํากัด/เง่ือนไขตามที่ตองการ 
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ขั้นตอนท่ี 2 หลังจากกําหนดขอจํากัดตามที่ตองการแลว [ในกรณีตัวอยาง ตองกําหนดวา C(2) =1] ใหกดปุม 

 โปรแกรม EViews จะทําการประมวลผลและนําเสนอผลการทดสอบดังรูป 
จากผลการทดสอบสมมติฐานหลัก  

[H0: β1 = 1] ปรากฏวาคา F-statistic ที่
คํานวณไดมีคาสูงกวาคาวิกฤติ ณ ระดับ

ความเช่ือมั่นที่ 99% [Prob.< α] ทําใหตอง
ปฏิ เสธสมมติฐานหลัก  แสดงว า  ค า
สัมประสิทธิ์ของตัวแปร ln(GDP) มีคา
แตกตางไปจาก 1  

กรณีที่มีขอจํากัดที่ใชในการทดสอบ
เพียง 1 ขอจํากัด คา F-statistic และ  
Chi-square ที่คํานวณไดจะมีคาเทากัน  
แตถามีขอจํากัดมากกวา 1 ขอจํากัด คา  
F-statistic และ Chi-square ที่คํานวณได
จะมีคาแตกตางกัน 

เพ่ือความเขาใจเรื่องการทดสอบสมมติฐานขอจํากัดของคาสัมประสิทธิ์ดวย Wald Test ในที่น้ีจะขออธิบาย
วิธีการ Wald Test พอสังเขป ดังน้ี [อางอิงมาจากคูมือ Eviews 5.1] 

จากแบบจําลอง Linear regression  

ε+β= XY
 

และสมมติฐานหลักของขอจํากัดเชิงเสน (Linear restriction) 

0rR:H0 =−β  

โดยที่ R  คือ เมทริกซ q×k 
 r คือ เวกเตอร q 
 q คือ จํานวนขอจํากัด 
ดังน้ัน คา Wald statistic สามารถคํานวณไดจาก 

( ) ( )( ) ( )rRbRxXRsrRbW
112 −′′′−= −−  

สถิติทดสอบน้ีมีการแจกแจงเชิงเสนกํากับ (Asymptotically distributed) เปนแบบ χ2 และเมื่อสมมติใหคาความ

คลาดเคล่ือน (error: ε) เปนอิสระ และมีการกระจายแบบปกติ สามารถคํานวณคา F-statistic ไดดังน้ี 
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 โดยท่ี ε~  คือ คาความคลาดเคล่ือนจากการถดถอยแบบมีขอจํากัด (Restricted regression) 
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 คา F-statistic ท่ีคํานวณได จะเปนการเปรียบเทียบระหวางคาผลรวมกําลังสองของคาคลาดเคล่ือนท่ีคํานวณได
ในกรณีท่ีมีขอจํากัดกับกรณีท่ีไมมีขอจํากัด 

5. Multicollinearity 

5.1 ปญหา Multicollinearity  

 เปนปญหาในกรณีท่ีตัวแปรอิสระที่อยูในสมการถดถอยมีความสัมพันธระหวางกันสูง ซึ่งผิดขอสมมติ
พ้ืนฐานของการประมาณคาสัมประสิทธิ์ดวยวิธีการ OLS วาตัวแปรอิสระแตละตัวตองเปนอิสระตอกัน 
[ 1)X,X(Corr ji ≠ ] ถาตัวแปรอิสระในแบบจําลองมีความสัมพันธกันอยางสมบูรณ (Perfect multicollinearity)  

[ 1)X,X(Corr ji = ] จะไมสามารถประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยได โปรแกรม EViews จะแสดงขอความวา 

“Near singular matrix” และถาหากวาตัวแปรอิสระเปนอิสระตอกัน (Orthogonal) [ 0)X,X(Corr ji = ] การประมาณ

คาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยอยางงาย (Simple regression) ก็เพียงพอท่ีจะสามารถใชอธิบายความสัมพันธ
ระหวางตัวแปรอิสระและตัวแปรตามได ไมจําเปนท่ีจะใชแบบจําลองสมการถดถอยพหุคูณ (Multiple regression) 

แตในทางปฏิบัติมักพบวา ตัวแปรอิสระท่ีนํามาใชในการศึกษามีความสัมพันธกันอยูบาง ความสัมพันธของ
ตัวแปรอิสระเหลาน้ีสามารถวัดไดจากคาสหสัมพันธ (Correlation) ท่ีมีคาอยูระหวาง 0 – 1 โดยถาหากตัวแปรอิสระมี
คาสหสัมพันธกันสูงมาก [ไมควรมีคาสหสัมพันธเกิน 0.80] ก็จะทําใหตัวประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยมี
ความแมนยําและมีเสถียรภาพลดลง ดังน้ันปญหา Multicollinearity จึงมิใชเปนเรื่องเก่ียวกับการพิจารณาวา 
ตัวแปรอิสระมีความสัมพันธกันหรือไม แตเปนการพิจารณาในเรื่องของขนาด (Degree) ของความสัมพันธ ระหวาง 
ตัวแปรอิสระ ซึ่งถาขนาดความสัมพันธมีคานอยๆ ก็ยังถือวาตัวประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยมี 
ความแมนยําและมีเสถียรภาพในระดับท่ีนาเช่ือถือได 

5.2 การตรวจสอบปญหา Multicollinearity 

วิธีการตรวจสอบปญหา Multicollinearity ท่ีนิยมใชในปจจุบันมีอยูดวยกัน 2 วิธี คือ การตรวจสอบดวย 
Simple Correlation Coefficients และ Variance Inflation Factors (VIF) สามารถทําการตรวจสอบโดยใชโปรแกรม 
EViews ไดดังน้ี 

 การตรวจสอบดวย Simple Correlation Coefficients  

จากกรณีตัวอยางขางตน ตองการตรวจสอบวาตัวแปรอิสระท่ีนํามาใชในการวิเคราะหท้ังหมด 3 ตัว มีคา
สหสัมพันธสูง (High Simple Correlation Coefficients) จนกอใหเกิดปญหา Multicollinearity หรือไม ซึ่งผูใชสามารถ
ทําตามขั้นตอนไดดังตอไปน้ี 

ขั้นตอนท่ี 1 จากหนาตาง Equation (ท่ีช่ือวา EQ1) ใหเลือก Proc/Make Regressor Group จากแถบ
เครื่องมือของหนาตาง Equation แลว โปรแกรม EViews จะสรางหนาตางของ Regressor 
Group ขึ้นมาใหใหม ดังรูป 

 



คูมือการใชโปรแกรม EViews เบื้องตน: สําหรับการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ 35 

 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 2 จากหนาตาง Regressor Group ท่ีสรางขึ้นมาใหม ใหเลือก View/Correlations/Pairwise Samples 

จากแถบเครื่องมือของหนาตาง Regressor Group จะไดตาราง Pairwise Correlation Matrix ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 3 เม่ือตองการเก็บผลการวิเคราะหเอาไว ใหกดปุม  โปรแกรม EViews ก็จะสราง Objects 

Table ของตาราง Pairwise Correlation Matrix ขึ้นมาใหม ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 4 บันทึก Objects Table ของตาราง Pairwise Correlation Matrix โดยการกดปุม  จะปรากฏ
หนาตาง Object Name ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 5 เม่ือต้ังช่ือ Objects Table ของตาราง Pairwise Correlation Matrix เสร็จแลว ใหกดปุม 

 จะปรากฏ Objects Table ของตาราง Pairwise Correlation Matrix ใน Workfile ดังรูป  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 การตรวจสอบดวย Variance Inflation Factors (VIF) 

คาสถิติ VIF สามารถใชวัดขนาดของความรุนแรงของปญหา Multicollinearity ได โดยทั่วไปถาคา VIF  
ท่ีคํานวณไดมีคามากกวา 5 ขึ้นไป ก็ถือไดวาเกิดปญหา Multicollinearity ท่ีรุนแรง (Studenmund 2006: 259) แตมี
นักเศรษฐมิติจํานวนมากใชเกณฑมากกวา 10 ขึ้นไป (ไพฑูรย ไกรพรศักด์ิ, 2546) สําหรับวิธีการตรวจสอบดวยคา VIF 
สามารถทําไดดังน้ี 

ขั้นตอนท่ี 1 เลือก Objects/New Object/Equation จากแถบเคร่ืองมือหลักของหนาตาง Workfile แลวพิมพ

คําสั่งวา “LOG(GDP) C RS DLOG(PR)” ลงในหนาตาง Equation Specification เสร็จแลวให 

กดปุม  ดังรูป 

ต้ังชื่อ Object Table 

ตาราง Pairwise Correlation Matrix 
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ขั้นตอนท่ี 2 เม่ือกดปุม  โปรแกรม EViews ก็จะสราง Object Equation ใหม ขึ้นมาให ตอมาให

ผูใชกดปุม  ท่ีแถบเครื่องมือของหนาตาง Objects Equation เพ่ือบันทึก Objects Equation 

ในช่ือ EQGDP เสร็จแลวใหกดปุม  ดังรูป  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 3 เม่ือได Objects Equation ท่ีช่ือ EQGDP แลว และไดผลลัพธจากการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของ

สมการถดถอยแลว ตอมาจะคํานวณคาสถิติ VIF โดยมีสูตรคํานวณดังน้ี 

    ( ) ( )2
i

i R1
1ˆVIF
−

=β  

 ใหเขียนสูตรดังกลาวลงในหนาตาง Command โดยพิมพคําสั่งวา “scalar VIFGDP = 

 1/(1-EQGDP.@R2)” แลวกด Enter  
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ขั้นตอนท่ี 4 เม่ือกด Enter โปรแกรม EViews ก็คํานวณคา VIFGDP เก็บไวท่ี Objects Scalar และที่ Status Line 

[อยูดานลางของหนาตางหลัก] จะมีขอความวา “VIFGDP successfully created” ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 5 ถาหากตองการดูคา VIF ใหกด Double click ท่ี Objects Scalar [vifgdp] โปรแกรม EViews ก็จะ
แสดงคา VIFGDP ท่ี Status Line [อยูดานลางของหนาตางหลัก] ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ขั้นตอนท่ี 6 ทําขั้นตอนท่ี 1 – 5 สําหรับตัวแปรอิสระที่เหลืออีก 2 ตัว [RS และ Δln(PR)] ในท่ีสุดก็จะมี Objects 

Scalar ท่ีแสดงคา VIF ของตัวแปร lnGDP [vifgdp], RS [vifrs] และ Δln(PR) [vifpr] ดังรูป 
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สามารถสรุปคา VIF ของทั้ง 3 ตัวแปรไดดังน้ี 

• ตัวแปร ln(GDP) มีคา VIF  = 1.494 

• ตัวแปร RS  มีคา VIF  = 2.588 

• ตัวแปร Δln(PR) มีคา VIF  = 1.930 
 จากการตรวจสอบปญหา Multicollinearity ดวย Simple Correlation Coefficients และ Variance Inflation Factors 
(VIF) สามารถสรุปไดวา สมการถดถอยท่ีใชในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ในคร้ังน้ีไมมีปญหา Multicollinearity 
เน่ืองจากคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธของตัวแปรอิสระท้ัง 3 ตัว มีคาตํ่ากวา 0.80 และคาสถิติ VIF ของทั้ง 3 ตัวแปร ก็มี
คาตํ่ากวา 5  

5.3 การแกไขกรณีเกิดปญหา Multicollinearity 

ก. ไมตองดําเนินการแกไขปญหา Multicollinearity เน่ืองจากความพยายามในการแกไขปญหาดังกลาวอาจ 
ทําใหเกิดผลเสียหลายๆ ดานตอตัวประมาณคาของสมการถดถอย นอกจากน้ีปญหา Multicollinearity ไมได
กอใหเกิด Bias และในบางครั้งก็ไมไดทําให t-statistic ท่ีคํานวณไดมีขนาดลดลงจนไมมีนัยสําคัญทางสถิติ 

ข. ตัดตัวแปรท่ีกอใหเกิดปญหา Multicollinearity โดยเฉพาะตัวแปรที่มีความสัมพันธกับตัวแปรอิสระใน
ระดับท่ีสูง แตตองไมใชตัวแปรอิสระที่สนใจ หรือมีความสําคัญในแบบจําลอง 

ค. เพ่ิมขนาดของกลุมตัวอยาง เน่ืองจากการเพ่ิมขนาดของกลุมตัวอยางจะชวยลดคาความคลาดเคล่ือน
มาตรฐานของตัวประมาณคาสัมประสิทธิ์ทําใหตัวประมาณคาของสมการถดถอยมีความแมนยํามากขึ้น 

ง. การเปล่ียนรูป (Transforming) ตัวแปรท่ีมีปญหา Multicollinearity วิธีการน้ีเหมาะสมในกรณีท่ีผูใชไม
สามารถตัดตัวแปรอิสระตัวใดตัวหน่ึงออกจากแบบจําลอง รูปแบบของการเปล่ียนรูปตัวแปรโดยใช
โปรแกรม EViews สามารถทําไดหลายวิธี เชน 

 

ชื่อฟงกชัน รูปแบบของฟงกชัน Eviews specification* 
Linear combination Yt = β0 + β1(Xt + Zt) Y C X+Z 

First difference Yt = β0 + β1(Xt - Xt-1) Y C d(X) 

First difference of the logarithm Yt = β0 + β1(lnXt - lnXt-1) Y C dlog(X) 

One-period % change (in decimal) Yt = β0 + β1[(Xt - Xt-1)/ Xt] Y C pch(X) 
หมายเหตุ: * ผูใชระบุคําส่ังเหลาน้ีในชอง Equation specification ที่หนาตาง Equation Estimation. 
ที่มา : R.R. Johnson (2000). 
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จ. การใช Factor Analysis หรือ Principal Components เพ่ือสรางตัวแปรอิสระใหมจากตัวแปรอิสระที่มี
ความสัมพันธสูง แตอยางไรก็ตามผูใชพึงระวังวา ตัวแปรอิสระที่สรางขึ้นมาใหมตองสามารถเปนตัวแปร
ทางดานเศรษฐศาสตรได สําหรับใน Eviews 5.1 มีคําสั่งสําหรับการคํานวณ Principal Components โดยผูใช
สามารถดูไดจากหนาตาง Objects Group ของ Series แลวไปที่ View/Principal Components…  
[ใน EViews 6.0 ไดเพ่ิมคําสั่งสําหรับการคํานวณ Factor Analysis] 

 
ดังน้ันเพ่ือความเขาใจในการใช Principal components ในท่ีน้ีขอยกตัวอยาง โดยสมมติใหในการประมาณคา 

สมการถดถอยสมการหน่ึง ซึ่งมีจํานวนตัวอยาง 1,000 ตัวอยาง แลวปรากฏวา X1 และ X2 มีความสัมพันธกันจน
กอใหเกิดปญหา Multicollinearity ดังน้ันในท่ีน้ีตองการใชวิธีการ Principal components ในการ Group รวม X1 และ 
X2 แลวสรางเปนตัวแปรใหมช่ือ “Z” สามารถใชโปรแกรม EViews ในการคํานวณดังกลาวไดดังน้ี 

 
 ขั้นตอนท่ี 1 สราง Objects Group ของตัวแปร X1 และ X2 แลวเลือก View/Principal Components…

โปรแกรม EViews ก็จะเปดหนาตาง Principal Components มาให ดังรูป 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 ขั้นตอนท่ี 2 ใหระบุวาจะใช Matrix อะไรมาคํานวณ ระหวาง Covariance และ Correlation [โปรแกรม 
EViews ต้ังคา Default ท่ี Correlation] สําหรับในชอง Component series ใหผูใชกําหนดช่ือ 
Series ท่ีจะสรางขึ้นมาใหม และถาตองการผลลัพธของ Vector of eigenvalues และ Matrix of 

eigenvectors ก็ใหระบุช่ือในชองท้ังสอง เสร็จแลวใหกดปุม  โปรแกรม EViews 
ก็จะสราง Series ใหมช่ือ X1X2 [เปน Series ท่ีเกิดจากการวิเคราะหองคประกอบของตัวแปร X1 
และ X2 โดยวิธี Principal components พรอมท้ังนําเสนอผลการวิเคราะหองคประกอบดวยวิธี 
Principal components ดังรูป  
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จากผลการวิเคราะหองคประกอบดวยวิธีการ Principal components ไดแสดงใหเห็นวา ตัวแปร X1 และ X2 

สามารถนํามาสรางองคประกอบได 1 องคประกอบ [ดูจากคา Eigenvalue] องคประกอบที่สรางขึ้นสามารถอธิบาย 
Variance ได 98% [ดูจากคา Variance Prop.] โดยองคประกอบที่สรางขึ้นมาใหมมีนํ้าหนักของตัวแปร X1 และ X2 เทากับ 
0.707 เหมือนกัน เม่ือได Series X1X2 แลว ผูใชสามารถนําตัวแปร (Series) ดังกลาวไปใชในการประมาณคาสมการถดถอย 
แตอยางไรก็ตามผูใชพึงตระหนักอยูเสมอวา ตัวแปรใหมท่ีสรางขึ้นมาตองสามารถอธิบายในทางเศรษฐศาสตรได 

6. Heteroskedasticity  

6.1 ปญหา Heteroskedasticity 

เปนปญหาที่เก่ียวของกับตัวคลาดเคล่ือน (Error /Residuals: ε) โดยความแปรปรวนของตัวคลาดเคล่ือนท่ีได
จากสมการประมาณคามีคาไมคงท่ี [ 22

i )(E σ≠ε ] ซึ่งผิดขอสมมติพ้ืนฐานของวิธีการกําลังสองนอยท่ีสุด [OLS]  

ท่ีไดมีขอสมมติพ้ืนฐานวา ตัวคลาดเคล่ือนจะตองมีคาความแปรปรวนคงท่ี [ 22
i )(E σ=ε ]  การท่ีความแปรปรวนของ

ตัวคลาดเคล่ือนไมคงท่ีเกิดจากสาเหตุ 2 ประการ คือ ก. เกิดจากการกําหนดรูปแบบหรือโครงสรางของตัวแบบใน
สมการถดถอยไมถูกตอง (Impure Heteroskedasticity) เชน มีการละเลยตัวแปรอิสระบางตัว และ ข. เกิดขึ้นเอง (Pure 
Heteroskedasticity) โดยรูปแบบหรือโครงสรางของตัวแบบในสมการถดถอยมีความถูกตองทุกประการ ปกติแลว 
การใชขอมูลภาคตัดขวาง (Cross sectional data) มักจะมีโอกาสท่ีคาความคลาดเคล่ือนจะมีความแปรปรวนไมคงท่ี  

คา Series ใหมท่ีเกิดจากการวิเคราะหองคประกอบ ผลลัพธจากการวิเคราะหองคประกอบ 
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สูงกวากรณีท่ีใชขอมูลอนุกรมเวลา [Time series data] เน่ืองจากคาสังเกตของขอมูลภาคตัดขวางจะมีความแตกตางกัน
ตามขนาดหรือลําดับ ในขณะที่ขอมูลอนุกรมเวลาจะมีความแตกตางในเร่ืองดังกลาวเพียงเล็กนอย  

การท่ีตัวคลาดเคล่ือนมีความแปรปรวนไมคงท่ี หรือเกิดปญหา Heteroskedasticity จะทําใหตัวประมาณคา
สัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยยังคงมีคุณสมบัติ Unbiased และ Consistency แตจะสูญเสียคุณสมบัติ Efficiency 
นอกจากน้ีการใชวิธีการ OLS ในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยเม่ือมีปญหา Heteroskedasticity ก็จะ
ทําใหคาความคลาดเคล่ือนมาตรฐานของตัวประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยมีคาแตกตางไปจากความ 
เปนจริง สงผลใหคา t-statistic ท่ีคํานวณได ของคาสัมประสิทธิ์แตละตัวไมนาเช่ือถือ ทําใหการทดสอบสมมติฐานของ
คาสัมประสิทธิ์ในสมการถดถอยขาดความนาเช่ือถือไปดวย  

6.2 การตรวจสอบปญหา Heteroskedasticity 

โปรแกรม Eviews 5.1 สามารถตรวจสอบปญหา Heteroskedasticity ได โดยใน EViews 5.1 สามารถตรวจสอบ
ปญหาดังกลาวดวยวิธีการ White’s Heteroskedasitcity test แตถาเปน EViews 6.0 จะมีวิธีการตรวจสอบปญหา 
Heteroskedasticity ใหเลือกหลายวิธี เชน Breusch – Pagan – Godfrey, Harvey, Glejser เปนตน สําหรับในเอกสารฉบับน้ี
ไดใชโปรแกรม Eviews 5.1 เปนตัวอยางในการสาธิต ดังน้ันจึงจะขอสาธิตการตรวจสอบปญหา Heteroskedasticity 
ดวยวิธีการ White’s Heteroskedasticity test เพียงวิธีการเดียว ดังมีรายละเอียดดังน้ี 

จากกรณีตัวอยางเดิม ใหผูใชเปด Objects Equation ท่ีบันทึกไวขึ้นมา [Double click ท่ี Objects Equation 
[ ] แลวเลือก View/Residual Tests/White Heteroskedasticity (no cross terms) หรือ (cross terms) [ขึ้นอยูกับ

ผูใชและขนาดของกลุมตัวอยาง] ท่ีแถบเคร่ืองมือของหนาตาง Objects Equation ดังรูป 
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หลังจากน้ันจะปรากฏหนาตางดังน้ี 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

White Heteroskedasticity (no cross terms) White Heteroskedasticity (cross terms) 
จากสมมติฐานท่ีวา 
H0: Homoscedasticity 
H1: Heteroskedasticity 

 ผลการทดสอบ พบวา คาสถิติ nR2 ท่ีคํานวณไดมีคาสูงกวาคาวิกฤต ณ ระดับความเช่ือม่ันท่ี 99% [Prob. < α] 
จึงปฏิเสธสมมติฐานหลัก แสดงวา สมการถดถอยน้ีมีปญหา Heteroskedasticity และเม่ือพิจารณาในระดับรายละเอียด 

ก็จะเห็นไดอยางชัดเจนวา ตัวแปร RS เปนตัวแปรท่ีมีความสัมพันธกับคา Residual2 สูง [Prob. < α] ซึ่งหมายความวา 
ความไมคงท่ีของคาความแปรปรวนของคาคลาดเคล่ือนในสมการถดถอยน้ีอาจไดรับอิทธิพลมาจากตัวแปร RS  
 นอกจากการตรวจสอบดวยวิธีการ White’s Heteroskedasticity test แลว ในบางครั้งผูใชสามารถตรวจสอบปญหา 
Heteroskedasticity ในเบ้ืองตน ดวยการพิจารณากราฟการกระจายระหวางคาคลาดเคล่ือนกับตัวแปรอิสระ แตละตัว  
ถาแบบแผนการกระจายของคาคลาดเคล่ือนขึ้นอยูกับตัวแปรอิสระตัวแปรใดตัวแปรหน่ึง แสดงวา สมการถดถอยน้ีมี
โอกาสท่ีจะมีปญหา Heteroskedasticity ดังรูปขางลาง 
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6.3 การแกไขกรณีเกิดปญหา Heteroskedasticity 

 การแกไขในกรณีท่ีเกิดปญหา Heteroskedasticity สามารถแกไขไดหลายวิธี สําหรับในโปรแกรม EViews มีวิธีการ
แกปญหา Heterskedasticity ท่ีสําคัญอยู 2 วิธีการ คือ วิธีการ Weighted Least Square (WLS) และวิธีการ Heteroskedasticity-
Corrected Standard Errors ดังมีรายละเอียดของขั้นตอนในการแกไขปญหา Heteroskedasitcity ในแตละวิธีดังน้ี 

 Weighted Least Square (WLS) 

 จากตัวอยางท่ีไดทําการทดสอบปญหา Heteroskedasticity แลวพบวา ตัวแปร RS เปนตัวแปรท่ีมี
ความสัมพันธกับคา Residual2 สูง ดังน้ันในการแกปญหาดวยวิธีการ WLS จะใชตัวแปร RS เปนตัว Weight ซึ่งใน
โปรแกรม EViews สามารถทําได 2 วิธีการดังน้ี 
วิธีการท่ี 1 เปด Objects Equation ท่ีบันทึก
ไวขึ้นมา [Double click ท่ี Objects Equation 
[ ] แลวกดปุม  หรือ เลือก 
Proc/Specify/Estimate ท่ีแถบเครื่องมือของ
หนาตาง Object Equation แลวพิมพคําสั่งวา 
“log(m1)/rs 1/rs log(gdp)/rs rs/rs dlog(pr)/rs” 
ในชอง Equation specification ดังรูป 

ภายหลังพิมพเสร็จแลวใหกดปุม 

 ก็จะไดผลลัพธดังรูป  
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วิธีการท่ี 2 ขั้นตอนท่ี 1 เปด Objects Equation ท่ีบันทึกไวขึ้นมา [Double click ท่ี Objects Equation [ ] แลว

กดปุม  หรือ เลือก Proc/Specify/Estimate ท่ีแถบเครื่องมือของหนาตาง Object 
Equation แลวพิมพคําสั่งวา “log(m1) c log(gdp) rs dlog(pr)” ในชอง Equation 
specification ดังรูป  

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 ขั้นตอนท่ี 2 เลือก Options ท่ีหนาตาง Equation Estimation [ดังรูปขางบน] จะปรากฏหนาตาง 

Equation Options ขึ้นมา ดังรูป แลวใหคลิกท่ีชอง  เสร็จแลว ให
ใสตัวถวงนํ้าหนัก (ในท่ีน้ีก็คือ “1/RS”) ในชอง Weight ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 3 กดปุม  โปรแกรม EViews ก็จะประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอย
ดวยวิธีการ WLS โดยมี “1/RS” เปนตัวถวงนํ้าหนัก เสร็จแลวก็จะนําเสนอผลลัพธดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

จากขางตนจะเห็นไดวา วิธีการท่ี 1 และวิธีการท่ี 2 จะใหคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยเหมือนกัน แตมีคาสถิติ
การตัดสินใจท่ีแตกตางกัน เน่ืองจากวิธีการท่ี 1 เปนวิธีการถวงนํ้าหนักแบบทางออม (Indirect Weighted Least Squares) จะใช
ในกรณีท่ีไมสามารถใชวิธีการ WLS ได วิธีการน้ีจะสรางตัวแบบของสมการถดถอยใหม โดยการ Transform ตัวแปรทุกตัว 
ท่ีใชในการประมาณคา [ในตัวอยางก็คือ การคูณตัวแปรทุกตัวดวย “1/RS”] แลวจึงประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการ
ถดถอยดวยวิธีการ OLS สวนวิธีการท่ี 2 เปนการประมาณคาสัมประสิทธิ์ดวยวิธีการ WLS โดยถวงนํ้าหนักดวย “1/RS”  

 Heteroskedasticity-Corrected Standard Errors 

วิธีการน้ีเปนการบรรเทาปญหา Heteroskedasticity โดยโปรแกรม EViews มี Options ใหเลือก 2 วิธี คือ 
วิธีการของ White [บรรเทาปญหา Heteroskedasticity] และ Newey-West [บรรเทาปญหา Heteroskedasticity และ 
Autocorrelation] วิธีการท้ังสองแตกตางกันตรงวิธีประมาณคา The Heteroskedasticity Consistent Covariance Matrix 
ดังน้ันผลลัพธท่ีไดจึงแตกตางกันตรงคาความคลาดเคล่ือนมาตรฐานของตัวประมาณคาสัมประสิทธิ์สวนคา
สัมประสิทธิ์ท่ีไดจะมีคาเหมือนกัน [เหมือนกับกรณีท่ียังไมบรรเทาปญหา Heteroskedasticity] ความแตกตางดังกลาว
ทําใหคา t-statistic ท่ีไดหลังจากการบรรเทาปญหา Heteroskedasticity ดวยวิธีการท้ังสองมีความแตกตางกัน และ 
มีความนาเช่ือถือกวากรณีท่ียังไมมีการบรรเทาปญหา Heteroskedasticity 

ตัวถวงนํ้าหนัก 

คาสัมประสิทธ์ิท่ีมีการถวงนํ้าหนักแลว 

คาสถิติตัดสินใจ  
ในกรณีท่ีมีการถวงนํ้าหนัก 

คาสถิติตัดสินใจ  
ในกรณีท่ียังไมไดถวงนํ้าหนัก 
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ขั้นตอนท่ี 1  เปด Objects Equation ขึ้นมา [Double click ท่ี Objects Equation ] แลวกดปุม  
หรือ เลือก Proc/Specify/Estimate ท่ีแถบเคร่ืองมือของหนาตาง Object Equation โปรแกรม 
EViews จะเปดหนาตาง Equation Estimation ขึ้นมาดังรูป [ถาชอง Equation specification ไม
มีคําสั่งท่ีใชในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ ใหผูใชพิมพคําสั่งท่ีตองการลงไปในชองดังกลาว 
แตถาเปนการปรับปรุง/แกไขการประมาณคาสัมประสิทธิ์ ในชอง Equation specification จะมี
คําสั่งเกา ผูใชสามารถแกไขไดตามความตองการ] 

  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ขั้นตอนท่ี 2  เลือก Options ท่ีหนาตาง Equation Estimation [ดังรูปขางบน] จะปรากฏหนาตาง Equation 

Options ขึ้นมา ดังรูป แลวใหคลิกท่ีชอง  เสร็จแลว ผูใชจะ
สามารถเลือก Option ของวิธีการดังกลาวไดระหวางวิธีการของ White กับ Newey-West ดังรูป  
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ขั้นตอนท่ี 3 กดปุม  โปรแกรม EViews ก็จะประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอย
พรอมท้ังบรรเทาปญหา Heteroskedasticity ดวยวิธีการ Heteroskedasticity-Corrected Standard 
Errors [ในตัวอยางเลือก White] เสร็จแลวก็จะนําเสนอผลลัพธดังรูป  

  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ผลลัพธกอนการบรรเทาปญหา Heteroskedasticity ผลลัพธหลังการบรรเทาปญหา Heteroskedasticity 
 
จากผลลัพธขางตน จะเห็นไดวา การบรรเทาปญหา Heetroskedasticity ดวยวิธีการ Heteroskedasticity-Corrected 

Standard Errors คาสัมประสิทธิ์จากการประมาณคาไมมีการเปล่ียนแปลง แตคาความคลาดเคล่ือนมาตรฐานของ 
ตัวประมาณคาสัมประสิทธิ์ [ในชอง Std. Error] มีความแตกตางกัน ทําใหคา t-statistic มีความแตกตางกัน [เน่ืองจากคา  
t-statistic ท่ีคํานวณมาจากการเอาคา Coefficient หาร ดวย Std. Error] การเปล่ียนแปลงดังกลาวยอมมีผลตอการตัดสินใจ
เลือกตัวแปรอิสระมาใชในการอธิบายความสัมพันธระหวางตัวแปรอิสระกับตัวแปรตาม กลาวคือ สมมติวาสมการถดถอย
มีปญหา Heteroskedasticity ทําใหตัวแปรอิสระบางตัวมีนัยสําคัญทางสถิติท้ังท่ีไมนาจะมีนัยสําคัญทางสถิติ เม่ือผูใชได
บรรเทาปญหาดังกลาว ปรากฏวา ตัวแปรอิสระดังกลาวกลับไมมีนัยสําคัญทางสถิติจริง ดังน้ันการปญหา 
Heteroskedasticity อาจทําใหผูใชตัดสินใจเลือกตัวแปรอิสระผิดก็ได รวมท้ังการนํามาซึ่งบทสรุปท่ีผิดพลาดไดอีกดวย 

สําหรับการบรรเทาปญหา Heteroskedasticity ดวยวิธีการ Heteroskedasticity-Corrected Standard Errors ในกรณี
ของ Newey-West ผูใชก็สามารถทําได โดยการเปล่ียน Option จาก White เปน Newey-West ในชองของ Heteroskedasticity 
consistent coefficient covariance ดังรูป  
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7. Autocorrelation 

7.1 ปญหา Autocorrelation 

เปนปญหาหน่ึงท่ีเก่ียวของกับตัวคลาดเคล่ือน (Error /Residuals: ε) เชนเดียวกับปญหา Hetroskedasticity 
โดยปญหา Autocorrelation เกิดขึ้นเน่ืองจากการท่ีตัวคลาดเคล่ือนมีสหสัมพันธระหวางกัน หรือตัวคลาดเคล่ือนมีการ

กระจายท่ีไมเปนอิสระแกกัน [ 0),(E),(Cov jiji ≠εε=εε สําหรับทุกคาท่ี i ≠ j] ซึ่งผิดขอสมมติพ้ืนฐานของวิธีการ

กําลังสองนอยท่ีสุด  (OLS) ท่ีมีขอสมมติพ้ืนฐานวา ตัวคลาดเคล่ือนตองไมมีสหสัมพันธระหวางกัน 

[ 0),(E),(Cov jiji =εε=εε สําหรับทุกคาท่ี i ≠ j] ความสัมพันธระหวางตัวคลาดเคล่ือนอาจเปนความสัมพันธใน

ทิศทางบวก [เรียกวา Positive Autocorrelation] หรือทิศทางลบ [เรียกวา Negative Autocorrelation] ก็ได และ 
ตัวคลาดเคล่ือนอาจมีความสัมพันธในชวงเวลาท่ีแตกตางกันไดอีกดวย โดยท่ัวไปการเกิดสหสัมพันธของ 
ตัวคลาดเคล่ือนมักจะเกิดขึ้นกับขอมูลอนุกรมเวลา [เรียกวา Serial Correlation] แตในบางกรณีก็สามารถเกิดกับขอมูล
ภาคตัดขวางได [เรียกวา  Spatial Correlation] การท่ีตัวคลาดเคล่ือนมีสหสัมพันธระหวางกันมีอยูดวยกัน 2 แบบ คือ  

ก. Impure Autocorrelation เปนกรณีท่ีความสัมพันธของตัวคลาดเคล่ือนเปนผลมาความผิดพลาดของรูปแบบหรือ
โครงสรางของตัวแบบ (Specification Error) เชน การละเลยตัวแปรท่ีสําคัญ, การใชแบบจําลอง Cobweb, การใช 
Lagged variables เปนตน และ ข. Pure Autocorrelation เกิดจากตัวคลาดเคล่ือนมีความสัมพันธกันเองตามธรรมชาติ  

การท่ีตัวคลาดเคล่ือนมีความสหสัมพันธระหวางกัน หรือเกิดปญหา Autocorrelation จะทําใหตัวประมาณคา
สัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยยังคงมีคุณสมบัติ Unbiased แตจะสูญเสียคุณสมบัติ Efficiency (คาความแปรปรวน
ของสัมประสิทธิ์จะไมมีคาตํ่าท่ีสุด) ทําใหการใช OLS ในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยขาด
คุณสมบัติ BLUE ยอมสงผลทําใหคาพยากรณท่ีเกิดจากสมการถดถอยท่ีมีปญหา Autocorrelation มีคาคลาดเคล่ือนใน
การพยากรณสูงกวากรณีท่ีไมมีปญหา Autocorrelation นอกจากน้ีคาความแปรปรวนของตัวคลาดเคลื่อนของตัว
ประมาณคาสัมประสิทธิ์อาจมีคาตํ่ากวา (Underestimate) ท่ีควรจะเปน จึงทําใหคา t-statistic ท่ีคํานวณไดสูงกวา 
ความเปนจริง และนํามาสูขอสรุปท่ีผิดพลาดได 

7.2 การตรวจสอบปญหา Autocorrelation 

การตรวจสอบปญหา Autocorrelation สามารถทําไดหลายวิธี เชน การดูจากคาสถิติ Durbin-Watson (D.W.), 
การพิจารณาจากกราฟของคาคลาดเคล่ือน เปนตน ในโปรแกรม EViews 5.1 ก็สามารถตรวจสอบปญหา 
Autocorrelation ไดหลายวิธีเชนเดียวกัน แตวิธีการท่ีงายและสะดวก ไดแก การพิจารณาคา Durbin-Watson statistic (D.W.), 
การพิจารณาจากกราฟของคาคลาดเคล่ือน, การพิจารณาจาก Correlogram และ Q-statistics ของคาคลาดเคล่ือน และคา 
Breusch-Godfrey Test ดังน้ันในท่ีน้ีจึงขอสาธิตวิธีการตรวจสอบปญหา Autocorrelation ท้ัง 4 วิธี ดังมีรายละเอียดดังน้ี 

 การตรวจสอบจากคา Durbin-Watson statistic (D.W.) 

ในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอย โปรแกรม EViews จะรายงานผลลัพธออกมา 3 สวน 
[กลาวไวแลวในคูมือฉบับน้ี หนาท่ี 26 - 28] ซึ่งในสวนท่ี 3 ท่ีเปนเรื่องของคาสถิติการตัดสินใจน้ัน โปรแกรม EViews 
จะรายงานผลการคํานวณคา Durbin-Watson statistic มาใหดังรูป 
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วิธีการ Durbin-Watson Test เปนวิธีท่ีงาย เหมาะสมกับกรณีท่ีขอมูลมีขนาดตัวอยางเล็ก และวิธีการน้ี

เหมาะท่ีจะใชในการตรวจสอบวา สมการถดถอยท่ีกําลังพิจารณามีสหสัมพันธของตัวคลาดเคล่ือนในอันดับท่ีหน่ึง 
(First Order Autocorrelation) หรือไม สมมติฐานท่ีใชในการทดสอบ 

H0: ρ = 0 (Non – Autocorrelation) 

H1: ρ ≠ 0 (Autocorrelation) 
จากสมมติฐานดังกลาว สถิติท่ีใชในการทดสอบ คือ Durbin Watson statistic สามารถคํานวณไดจากสูตร 
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โดยท่ี ε คือ คาคลาดเคล่ือนของสมการถดถอยท่ีประมาณดวยวิธี OLS 
 
นอกจากสูตรน้ีแลว ยังสามารถคํานวณไดจากสูตร 
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( )ρ−= ˆ12.W.D    

โดยท่ี ρ คือ คาสัมประสิทธิ์ของตัวคลาดเคล่ือนในสมการถดถอยท่ีแสดงความสัมพันธระหวาง 

ตัวคลาดเคล่ือนขามเวลาอันดับหน่ึง [ t1tt u+ρε=ε − ] หรือ 
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จากสูตรขางตน คา D.W. (Durbin Watson statistic) จะมีคาระหวาง 0 – 4 [0 เปนกรณี Positive Autocorrelation 

สําหรับ 4 เปนกรณี Negative Autocorrelation] โดยท่ี 

ถาหากคา ρ = -1  คา D.W. = 4  แสดงวา มีปญหา Perfect Negative Autocorrelation 

ถาหากคา ρ = 0  คา D.W. = 2  แสดงวา ไมมีปญหา Autocorrelation 

ถาหากคา ρ = 1  คา D.W. = 0  แสดงวา มีปญหา Perfect Positive Autocorrelation 

ดังน้ันโดยท่ัวไปมักจะพิจารณาวา ถาหากคา D.W. มีคาใกลเคียง 2 ก็แสดงวา สมการถดถอยท่ีกําลัง
พิจารณาไมมีปญหา Autocorrelation แตอยางไรก็ตาม ในบางครั้งก็ไมสามารถสรุปไดอยางน้ัน ผูใชจะตองนําคา D.W. 
ท่ีคํานวณไดไปเทียบกับคาวิกฤติในตารางสถิติ Durbin-Watson Test โดยมีเง่ือนไขในการพิจารณาคา Durbin Watson 
Statistic มีดังน้ี 

ถาคา  dL > D.W. > 4 - dL  จะปฏิเสธสมมติฐานหลัก (H0) แสดงวามีปญหา Autocorrelation  

ถาคา 4 – dU > D.W. > dU จะไมสามารถปฏิเสธสมมติฐานหลัก (H0) แสดงวาไมมีปญหา Autocorrelation  
สําหรับกรณีอื่นๆ ไมสามารถสรุปไดวามีปญหา Autocorrelation หรือไม 
 
 
 
 
 

ท่ีมา: ดัดแปลงมาจาก ไพฑูรย ไกรพรศักด์ิ (2546). 

 
จากกรณีตัวอยางขางตน คา D.W. ท่ีคํานวณไดมีคา 0.156 ซึ่งเม่ือเปดตารางสถิติ Durbin-Watson  

ท่ี n=200 [n คือ จํานวนตัวอยาง ในกรณีตัวอยางมี n = 180 แตในตาราง Durbin-Watson ไมมี n = 180 จึงเลือกท่ี n 
มากกวาแทน] และ k = 3 [k คือ จํานวนตัวแปรอิสระ ซึ่งในกรณีตัวอยางมี k = 3 ตัว] พบวา dL = 1.738 สวน dU = 1.799  

ในขณะที่คา D.W. ท่ีคํานวณไดมีคา 0.156 < dL [1.738] แสดงวา ปฏิเสธสมมติฐานหลักท่ีวา “H0: ไมมี Positive 
Autocorrelation” หมายความวา สมการถดถอยน้ีมีปญหา Autocorrelation  

 

0 dL dU 4-dL 2 4-dU 4 

ปฏิเสธ H0 ปฏิเสธ H0 สรุปไมได สรุปไมได ไมสามารถปฏิเสธ H0 



คูมือการใชโปรแกรม EViews เบื้องตน: สําหรับการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ 53 

 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

 การตรวจจากกราฟของคาความคลาดเคล่ือน 

หลังจากผูใชประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยเสร็จแลว [หนาตาง Object Equation จะถูกเปดอยู] 
ใหผูใชเลือก View/Actual,Fitted,Residual/Residual Graph โปรแกรม EViews จะนําเสนอกราฟของคาคลาดเคล่ือนท่ีได
จากสมการถดถอย ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
จากกราฟแสดงใหเห็นวา คาคลาดเคล่ือนมีโอกาสท่ีจะมีสหสัมพันธเชิงบวก  

 การตรวจสอบจาก Correlogram – Q-statistics 

หลังจากผูใชประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยเสร็จแลว [หนาตาง Object Equation จะถูกเปดอยู] 
ใหผูใชเลือก View/Residual Tests/Correlogram – Q-statistics ก็จะปรากฏหนาตาง Lag Specification แลวผูใชตอง
กําหนดคา Lag ท่ีตองการ [ปกติถามีจํานวนตัวอยางมาก โปรแกรม EViews จะกําหนดคา Default ไวท่ี 36] เม่ือกําหนดคา 

Lag เสร็จแลวใหกดปุม โปรแกรม EViews จะนําเสนอ Correlogram of Residuals พรอมคา Q-statistics ดังรูป 
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จากกรณีตัวอยางจะเห็นไดวา Correlogram of Residuals ของ Autocorrelation (ACF) มีลักษณะลดลงแบบ 
Exponential ในขณะเดียวกันคา Q-statistics ท่ีคํานวณไดมีคาสูงกวาคาวิกฤตของ Chi-square ณ ระดับนัยสําคัญ 0.01 

[Prob. < 0.01] แสดงวา คาความคลาดเคล่ือนมีสหสัมพันธในตัวเอง ดังน้ันจึงสรุปไดวา สมการถดถอยน้ีนาจะมี 
ปญหา Autocorrelation  

 Breusch-Godfrey Test 

หลังจากผูใชประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยเสร็จแลว [หนาตาง Object Equation จะถูกเปด
อยู] ใหผูใชเลือก View/Residual/Serial Correlation LM Test ก็จะปรากฏหนาตาง Lag Specification แลวผูใชตอง
กําหนดคา Lag ท่ีตองการ [ปกติโปรแกรม EViews จะกําหนดคา Default ไวท่ี 2] เม่ือกําหนดคา Lag เสร็จแลวใหกดปุม 

โปรแกรม EViews จะนําเสนอผลลัพธของวิธีการ Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Test ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
สมมติฐานของการทดสอบ 
H0: No Serial Correlation จนถึง order [ระบุไวท่ี 2] 

หรือ H0: ρ1 = ρ2 = 0 (Non-Autocorrelation) 
 

 ผลการทดสอบ พบวา คาสถิติ nR2 ท่ีคํานวณไดมีคาสูงกวาคาวิกฤต ณ ระดับความเช่ือม่ันท่ี 99% [Prob. < 0.01]  
จึงปฏิเสธสมมติฐานหลัก แสดงวา สมการถดถอยน้ีมีปญหา Autocorrelation  

7.3 การแกไขกรณีเกิดปญหา Autocorrelation 

การแกไขปญหา Autocorrelation สามารถทําไดหลายวิธี สําหรับในโปรแกรม EViews มีคําสั่งสําเร็จรูปใน
การแกไขปญหา Autocorrelation โดยคําสั่งดังกลาวจะแกไขปญหา Autocorrelation ดวยวิธี The Cochrane-Orcutt 

Iterative Method วิธีการน้ีจะพยายามหาคา ρ ท่ีแทจริง เพ่ือนํามาปรับตัวแปรในสมการถดถอย โดยทําการประมาณคา

หลายๆ รอบจนกวาการเปล่ียนแปลงของคา ρ จะมีคานอยภายใตเง่ือนไขทางสถิติท่ียอมรับได ผูใชสามารถใช
โปรแกรม EViews ในการแกไขปญหา Autocorrelation ดวยวิธีการดังกลาว ไดดังน้ี 
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 หลังจากผูใชประมาณคาสัมประสิทธิ์ของสมการถดถอยเสร็จแลว [หนาตาง Object Equation จะถูกเปดอยู] 
และเม่ือผูใชทําการตรวจสอบปญหา Autocorrelation [ดวยวิธีการใดก็ได] แลวพบวา สมการถดถอยของตัวเองมีปญหา 
Autocorrelation [กรณีตัวอยางในเอกสารฉบับน้ีสมการถดถอยท่ีประมาณคาไดมีปญหา Autocorrelation] ใหผูใช
ดําเนินการตามข้ันตอนตอไปน้ี 

ขั้นตอนท่ี 1  จากหนาตาง Object Equation ใหผูใชกดปุม  หรือเลือก Proc/Specify/Estimate… 
โปรแกรม EViews จะเปดหนาตาง Equation Estimation ขึ้นมาให แลวใหผูใชพิมพคําสั่งวา 
“AR(1)” [อักษรตัวใหญหรือเล็กก็ได] ตอทายคําสั่งเดิมท่ีอยูในชอง Equation specification ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ขั้นตอนท่ี 2  เสร็จแลวใหกดปุม  โปรแกรม EViews จะทําการประมวลผลใหม พรอมท้ัง
แกไขปญหา Autocorrelation ดวยวิธีการ The Cochrane-Orcutt Iterative Method แลวจะ
นําเสนอผลลัพธใหม ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

พิมพคําวา 

กอนการแกปญหา หลังการแกปญหา 
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 จากกรณีตัวอยาง ภายหลังจากท่ีโปรแกรม EViews ไดแกไขปญหา Autocorrelation ดวยวิธีการ The 
Cochrane-Orcutt Iterative Method แลว พบวา คา D.W. มีคาใกลเคียง 2 และเม่ือนําคาสถิติ D.W. ท่ีคํานวณได (2.092) 
ไปเปรียบเทียบกับคาวิกฤติในตารางสถิติ Durbin-Watson ท่ี n=200 และ k = 3 [dL = 1.738 และ dU = 1.799] 

พบวา คา D.W. ท่ีคํานวณไดมีคา 2.092  > dU [1.799] แสดงวา ไมสามารถปฏิเสธสมมติฐานหลักท่ีวา “H0: ไมมี Positive 
Autocorrelation” หมายความวา สมการถดถอยน้ีไมมีปญหา Autocorrelation แลว 

8. สมการถดถอยเมื่อตัวแปรตามเปนตัวแปรหุน (Regression on Dummy Dependent Variable) 

การวิเคราะหสมการถดถอยโดยท่ัวไปไดกําหนดใหตัวแปรตามเปนตัวแปรตอเน่ือง หรือเปนขอมูลเชิง
ปริมาณ แตในบางกรณีตัวแปรตามก็เปนตัวแปรเชิงคุณภาพ เชน เลือกซื้อหรือไม, จะจายหรือไม เปนตน ตัวแปรตาม
ลักษณะน้ีจะมีคาเพียง 2 คา หรือท่ีเรียกวา Binary choice โดยจะมีคา 0 และ 1 เทาน้ัน ดังน้ันการวิเคราะหแบบจําลอง
ประเภทน้ีจะเปนการวิเคราะห เพ่ือหาความนาจะเปนท่ีจะเกิดเหตุการณใดเหตุการณหน่ึง [ระหวาง 0 กับ 1] ซึ่งความ
นาจะเปนดังกลาวจะมีคาระหวาง 0 – 1 เสมอ โดยท่ัวไปแบบจําลองท่ีใชในการวิเคราะหกรณีน้ีมีอยู 3 แบบจําลอง ดังน้ี 

ก. แบบจําลองความนาจะเปนเชิงเสน (Linear Probability Model) 

ข. แบบจําลองโพรบิต (Probit Model) 

ค. แบบจําลองโลจิต (Logit Model) 

สําหรับตัวอยางท่ีจะใชสาธิตในการประมาณคาของแบบจําลองทั้ง 3 เปนตัวอยางท่ีอยูในโปรแกรม EViews 
ซึ่งไดอางอิงขอมูลมาจาก Greene (2003, p. 675) ซึ่งสามารถเปดดูไดท่ี c:\programfile\EViews5\Example\data\binary.wf1 
หรือ binary.wf1 ในตัวอยางน้ีเปนการพิจารณาประสิทธิภาพของวิธีการสอน โดยมีขอมูลจํานวน 32 ตัวอยาง [ปกติการ
วิเคราะหดวย Probit /Logit Model จะตองมีจํานวนตัวอยางไมนอยกวา 30 ตัวอยาง ตอ 1 คาสัมประสิทธิ์ท่ีตองการ
ประมาณคา] และมีรูปแบบฟงกชันดังน้ี  

ε+β+β+β+α= PSITUCEGPAGRADE 321  

โดยท่ี GRADE   คือ  เปนตัวแปรหุนท่ีแสดงถึงการพัฒนาของ grades  
          GRADE = 1 เพ่ิมขึ้น  GRADE = 0 อื่นๆ 

GPA  คือ ระดับ GPA ของนักเรียน 
TUCE  คือ  คะแนนทดสอบ  
PSI   คือ เปนตัวแปรหุนท่ีแสดงถึงวิธีการสอน 

          PSI = 1 วิธีการสอนใหม  PSI = 0 อื่นๆ 
 
จากกรณีตัวอยางดังกลาวสามารถวิเคราะหแบบจําลองท้ัง 3 แบบจําลอง ดวยโปรแกรม EVeiws ไดดังตอไปน้ี 
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8.1 แบบจําลองความนาจะเปนเชิงเสน (Linear Probability Model) 

ขั้นตอนท่ี 1 นําขอมูลเขาโปรแกรม EViews 
[แลวแตวาผูใชจะใชวิธีใด]  

ขั้นตอนท่ี 2 เลือก Objects/New Object/ Equation 
จากเมนู Workfile แลวต้ังช่ือ Objects 
Equation หรือเลือก Quick/Estimate 
Equation จากเมนูหลัก (Main menu) 
จ ะ ป ร า ก ฏ ห น า ต า ง  Equation 
Specification ใหผูใชพิมพคําสั่งวา 
“GRADE C GPA TUCE PSI”  
ลงในชอง Equation specification 
และ ให เ ลื อ ก วิ ธี ก า ร  “LS-Least 
Squares (NLS and ARMA)”  

ดังรูป เสร็จแลวกดปุม  
โปรแกรม EViews จะนําเสนอ
ผลลัพธ ดังรูป 

ขั้นตอนท่ี 3 บันทึก Objects Equation โดยกดปุม 
 ท่ี แ ถบ เ ค ร่ื อ ง มื อ ข อ ง

หนาตาง Objects Equation แลว
ต้ังช่ือให Objects น้ีวา“EQ_Binary” 
ซึ่งท่ีหนาตาง Workfile จะปรากฏ 
Objects eq_binary [ ] 
หลังจากน้ันให Save Workfile น้ี  

ขั้นตอนท่ี 4 คํานวณหาคาความนาจะเปนใน
การทํานายเหตุการณ โดยกดปุม 

 ท่ีแถบเคร่ืองมือของ
หนาตาง Objects Equation ก็จะ
ปรากฏหนาตาง Forecast ใหเติม
ช่ือตัวแปรท่ีจะ Forecast ในชอง 
Forecast name วา “gradef” เสร็จ

แลวใหกดปุม  ดังรูป 
โปรแกรม EViews จะสราง 
Series gradef ใน Workfile  
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ขั้นตอนท่ี 5 ใหพิมพคําสั่งวา “series gradep= 

gradef >= 0.5” [หมายความวา  ให

สราง Series gradep โดยมีเง่ือนไข

วา ถาคาใน Series gradef ≥ 0.5 ให

คาใน Series gradep มีคาเปน 1  

ในกรณีอ่ืนๆ  มีคาเปน 0] ลงใน
หนาตาง Command เสร็จแลวกด 
Enter โปรแกรมก็จะทําตามคําสั่ง
ดังกลาว โดยจะสราง Series gradep 
ตามเง่ือนไขท่ีกําหนด ดังรูป 

ขั้นตอนท่ี6 ใหพิมพคําสั่งวา “series olsp = 

gradep = grade” [หมายความวา 

ใหสราง Series olsp โดยมีเง่ือนไข

วา ถาแบบจําลองท่ีประมาณคาถูก 

(ทํานายถูก) ใหคาใน Series olsp  

มีคาเปน 1 ในกรณีอ่ืนๆ มีคาเปน 0] 
ลงในหนาตาง Command เสร็จ
แลวกด Enter โปรแกรมก็จะ 
ทําตามคําสั่งดังกลาว โดยจะสราง 
Series olsp ตามเง่ือนไขท่ีกําหนด 
ดังรูป 

ขั้นตอนท่ี 7 คํานวณเปอรเซ็นตการทํานายถูก
ของแบบจําลอง  โดยการพิมพ
คําสั่งวา “scalar R2pOLS = 
(@sum(OLSP)/@obs(OLSP))  

*100” [หมายความวา ใหคํานวณ

ค า เปอร เซ็นต ก าร ทํ านายถู ก 

โดยการนําจํานวนคาการทํานาย

ถู กห ารด ว ยจํ านวน ตัวอย า ง  

ท้ังหมดแลวคูณดวย 100] ลงใน
หนาตาง Command เสร็จแลวกด 
Enter โปรแกรมก็จะสราง 
objects Scalar [ ] 
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ขั้นตอนท่ี 8 ถาหากตองการดูคาเปอรเซ็นตการทํานายถูก ใหกด Double click ท่ี Objects Scalar [ ] โปรแกรม 
EViews จะแสดงคาเปอรเซ็นตการทํานายถูกท่ี Status Line [อยูดานลางของหนาตางหลัก] ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 ผลการวิเคราะห สรุปไดวา การเปล่ียนแปลงของ GPA และวิธีการสอนใหม ไดทําใหความนาจะเปนในการ
พัฒนา grades ของนักเรียนดีขึ้น อยางมีนัยสําคัญทางสถิติท่ี ณ ระดับความเช่ือม่ัน 99% [พิจารณาจากเครื่องหมายของ

คาสัมประสิทธิ์ท่ีประมาณได และพิจารณาจากคา Prob. ใน Column สุดทาย ซึ่งคา Prob. < 0.01] โดยแบบจําลองน้ี
สามารถทํานายเหตุการณไดถูกตอง 81.25%  
 การประมาณแบบจําลองความนาจะเปนเชิงเสนขางตน มีปญหาบางประการ ไดแก 

ก. ตัวคลาดเคล่ือนมีการกระจายแบบไมปกติ (Nonnormality of Distribution)  
ข. ตัวคลาดเคล่ือนมีความแปรปรวนไมคงท่ี (Heteroskedasticity) 

ค. คาพยากรณของ Y [ Ŷ ] มีคาไมอยูในชวง 0 กับ  1 (0 ≤ E(Y|X) ≤ 1) 
ง. คา R2 ไมสามารถวัดประสิทธิภาพของแบบจําลองได  
จากปญหาขางตนจึงทําใหการประมาณคาแบบจําลองความนาจะเปนเชิงเสนดวยวิธีการ OLS ขาดความ

นาเช่ือถือ จึงไดมีการเสนอแบบจําลองโพรบิตและโลจิต (Probit and Logit Model) มาใชในกรณีท่ีตัวแปรตามมี
ลักษณะเปน Binary และใชวิธีการ MLE (Maximum Likelihood Estimation) ในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของ
แบบจําลองดังกลาว 
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8.2 แบบจําลองโพรบิตและโลจิต (Probit and Logit Model) 

ในการวิเคราะหดวยแบบจําลองโลจิตและโพรบิตมีเง่ือนไขพ้ืนฐานบางประการดังน้ี 
ก. ตัวแปรตามตองเปน Binary Response สวนตัวแปรอิสระอาจเปน Dummy Variable /Interval 

/Ratio Scale ก็ได 

ข. คาคาดหวัง (คาเฉล่ีย) ของตัวคลาดเคล่ือนมีคาเปน 0 [E(εi) = 0] 

ค. คาคลาดเคล่ือนไมมีความสัมพันธกันเอง [Cov(εiεj) = 0] 
ง. ตัวแปรอิสระกับคาคลาดเคล่ือนจะตองเปนอิสระแกกัน 
จ. ตัวแปรอิสระจะตองไมมีความสัมพันธกันเอง  

ฉ. จํานวนตัวอยางตองมีอยางนอยหรือเทากับ 30*P [n ≥ 30*P] [P คือ จํานวน Parameter]  

รูปแบบท่ัวไปของแบบจําลอง ( ) ( )β′== ii xFX|1yprob   

ฟงกชัน Probit ของ Probit Model ( ) dz
2
z

exp
2
1xx

1yprob
2

i
i

i
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⎜
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ฟงกชัน Logistic ของ Logit Model  ( ) x

x

β

β

′

′

+
==

e1
e

1yprob i      

ความแตกตางระหวางแบบจําลอง Probit และ Logit อยูที่การกําหนดการแจกแจงของตัวคลาดเคล่ือน  
โดยแบบจําลอง Probit ไดกําหนดใหตัวคลาดเคล่ือนมีการแจกแจงแบบปกติ (Normal Distribution) ในขณะท่ี
แบบจําลอง Logit ไดกําหนดใหตัวคลาดเคล่ือนมีการแจกแจงแบบโลจิต (Logistic Distribution) ซึ่งสามารถดูไดจาก
กราฟแสดงความแตกตางระหวางแบบจําลองโพรบิตและโลจิตดังน้ี 

 
 
 
 
 
 
 
 
 

Probability Density Function ของ Probit และ Logit Cumulative Distribution function ของ Probit และ Logit 
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จากกรณีตัวอยางสามารถวิเคราะหแบบจําลอง Probit และ Logit ดวยโปรแกรม EVeiws ไดดังน้ี 
ขั้นตอนท่ี 1 นําขอมูลเขาโปรแกรม EViews [แลวแตวาผูใชจะใชวิธีใด]  
ขั้นตอนท่ี 2 เลือก Objects/New Object/Equation จากเมนู Workfile แลวต้ังช่ือ Objects Equation หรือเลือก 

Quick/Estimate Equation จากเมนูหลัก (Main menu) จะปรากฏหนาตาง Equation Estimation ตอมาให 
ผูใชพิมพคําสั่งวา “GRADE C GPA TUCE PSI” ลงในชอง Equation specification และในชอง Method  
ใหเลือกวิธีการ “BINARY – Binary Choice (logit, probit, extreme value)” จะมี Options ขึ้นมาใหเลือกวิธีการ

ประมาณคา 3 วิธีการ [ในตัวอยางเลือก Probit] เมื่อเลือกเสร็จแลวก็กดปุม  ดังรูป 
  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 3 โปรแกรม EViews จะนําเสนอผลการวิเคราะห ผูใชจะตองบันทึก Objects Equation ดวยการกดปุม   

ที่แถบเครื่องมือของหนาตาง Objects Equation แลวต้ังช่ือให Objects น้ี เชน “EQ_P_L” ซึ่งที่หนาตาง 

Workfile จะปรากฏ Object eq_p_l [ ] หลังจากน้ันให Save Workfile น้ี  
คาสัมประสิทธิ์ที่ไดของแบบจําลองโพรบิต
และโลจิตจะมีคาสูงกวาของแบบจําลองความ
นาจะเปนเชิงเสน และคาสัมประสิทธิ์ที่ไดจาก
โปรแกรม EViews ไมใชคา Marginal effect 
ของตัวแปรอิสระที่มีเง่ือนไขความนาจะเปนวา 

( ) ( ) ji

ij

ii xf
x

,x|yE
ββ′−=

∂
β∂

 

ดังน้ันถาผูใชตองการคํานวณคา Marginal effect 
ผูใชจะตองคํานวณหาคา Fitted probability 

[ ( )β′−−= ˆxF1p̂ ii ] กอน  โดยเลือก  Proc/ 
Forecast (Fitted Probability/Index)… หรือ

กดปุม  ที่หนาตาง Objects Equation 
ดังรูป R

u2

L
L1RPerudo −=−
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เสร็จแลวใหสราง Series ของคา Fitted probability [สมมติวา gradef] ตอมาใหพิมพคําสั่งวา “series gradem 
= @dnorm (-gradef)” [สําหรับ Probit Model] หรือ “series gradem = @dlogistic(-gradef)” [สําหรับ Logit Model] 
ลงในหนาตาง Command แลวกด Enter โปรแกรมจะคํานวณคาคาดหวังของ iy ที่เปน Marginal effect ของตัวแปร

อิสระภายใตเง่ือนไขความนาจะเปนที่วา 
( ) ( ) ji

ij

ii xf
x

,x|yE
ββ′−=

∂
β∂

 [ดูขั้นตอนตามรูปขางลาง]  

สําหรับคาสถิติในการตัดสินใจของแบบจําลอง Probit และ Logit สวนใหญนิยมใชคา McFadden R-squared 

ที่คํานวณมาจาก 
R

u2

L
L

1RPerudo −=−  ซึ่งโดยปกติจะมีคาไมเกิน 0.40 
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ขั้นตอนท่ี 4 ถาหากผูใชตองการดูคาเปอรเซ็นตการทํานาย ใหเลือก View/Expectation-Prediction Table ที่หนาตาง 
Object Equation แลวจะปรากฏหนาตาง Prediction evaluation ใหเติมคา Success if prob is greater than  

ซึ่งโปรแกรม EViews จะ Default ที่ 0.5 ถาหากผูใชไมมีการเปล่ียนแปลงก็ใหกดปุม  ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภายหลังจากกดปุม  โปรแกรม 
EViews จะนําเสนอผลลัพธ ดังรูป 

ถ าห าก ผู ใ ช ต อ งก ารประมาณค า
แบบจําลอง Logit ก็ใหผูใชเลือก Option ที่หนาตาง 
Equation specification เปน Logit ดังรูป 

 
แบบจําลองโพรบิตและโลจิตใชวิธีการ 

MLE ในการประมาณคาสัมประสิทธิ์ และไดแกไข
ปญหาในเรื่อง คาประมาณของ Y ไมอยูในชวง  

0 กับ 1 (0 ≤ E(Y|X) ≤ 1) ของแบบจําลองความ
นาจะเปนเชิงเสน ทําใหแบบจําลองโพรบิตและโล
จิตมีความนาเช่ือถือมากกวา ในทางปฏิบัติมักนิยม
ใชแบบจําลองโลจิตมากกวาโพรบิต เน่ืองจาก
เปรียบเทียบในทางคณิตศาสตรไดงายกวา และคา
สัมประสิทธิ์ของแบบจําลองโพรบิตจะนอยกวา
แบบจําลองโลจิต [Amemiya (1981) ไดเสนอวา 

itlogprobit 625.0 β×=β ] 
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9. การวิเคราะหขอมูลอนุกรมเวลา (Time Series Analysis) 

อนุกรมเวลา คือ เซตของขอมูลเชิงปริมาณที่มีการจัดเก็บในชวงเวลาที่ติดตอกัน สวนขอมูลอนุกรมเวลา 
(Time Series Data) ก็คือ ชุดของขอมูลที่มีการเก็บรวบรวมตามระยะเวลาที่ติดตอกันอยางเปนระบบโดยทั่วไปขอมูล
อนุกรมเวลาจะประกอบดวยองคประกอบ 4 สวน คือ แนวโนม (Trend: T), ฤดูกาล (Seasonal: S), วัฏจักร (Cycle: C) 
และเหตุการณที่ผิดปกติ/เหตุการณความไมแนนอน (Irregular: I) สําหรับรูปแบบของอนุกรมเวลาโดยท่ัวไปน้ันมีอยู  
2 รูปแบบคือ 

ก. รูปแบบบวก  ICSTY +++=     

ข. รูปแบบคูณ  ICSTY ×××=     

 โดยที่ Y คือ อนุกรมเวลา 
  T คือ อิทธิพลของแนวโนม 
  S คือ อิทธิพลของฤดูกาล  
  C คือ อิทธิพลของวัฏจักร 
  I คือ อิทธิพลของความไมแนนอน 

 
สําหรับในคูมือฉบับน้ีจะแบงเรื่องของการวิเคราะหขอมูลอนุกรมเวลาออกเปน 2 สวน คือ การทดสอบขอมูล

อนุกรมเวลาและวิธีการพยากรณ โดยจะสาธิตการใชโปรแกรม EViews ในการวิเคราะหทั้ง 2 สวน ดังน้ี 

9.1 การทดสอบขอมูลอนุกรมเวลา 

การทดสอบขอมูลอนุกรมเวลา เปนสิ่งที่ควรกระทํากอนที่จะนําขอมูลอนุกรมเวลามาใชในการวิเคราะห 
โดยเฉพาะเงื่อนไขความคงท่ีของอนุกรมเวลา (Stationary) ซึ่งเปนเง่ือนไขที่สําคัญในการนําขอมูลอนุกรมเวลามาใช 
ดังน้ันเพ่ือความเขาใจในที่น้ีขออธิบายในประเด็นดังกลาวพอสังเขป ดังน้ี 

การคงที่ของอนุกรมเวลา (Stationary) 

วิธีการวิเคราะห/การพยากรณหลายๆ วิธี ไดมีเง่ือนไขที่วา ขอมูลอนุกรมเวลาที่นํามาใชจะตองคงที่ ดังน้ัน 
ถาหากอนุกรมเวลาที่ใชไมคงที่จะตองทําใหอนุกรมเวลาดังกลาวคงที่กอน โดยการหาผลตางของอนุกรมเวลา การคงที่
ของอนุกรมเวลา หมายถึง อนุกรมเวลาที่อยูในสภาวะสมดุลเชิงสถิติ (Statistical equilibrium) ซึ่งก็คือ การท่ีคุณสมบัติ
ทางสถิติของอนุกรมเวลาไมเปล่ียนแปลงไปตามกาลเวลา  

เมื่อสมมติใหตัวแปร tX  เปนอนุกรมเวลาที่คงที่ (Stationary) ดังน้ัน ตัวแปร tX  จะมีคุณสมบัติดังน้ี 

 Mean:   μ=)X(E t  

 Variance:  22
tt )X(E)X(Var σ=μ−=  

 Covariance: [ ] kktt )X)(X(E γ=μ−μ− +  
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ถาตัวแปร tX  เปนอนุกรมเวลาที่ไมคงที่ (Nonstationary) ดังน้ัน ตัวแปร tX  จะมีคุณสมบัติดังน้ี 

 Mean:   μ= t)X(E t  

 Variance:  22
tt t)X(E)X(Var σ=μ−=  

 Covariance: [ ] kktt t)X)(X(E γ=μ−μ− +  

สําหรับโปรแกรม EViews มีคําสั่งสําเร็จรูปในการตรวจสอบความคงท่ีของขอมูลอนุกรมเวลา ซึ่งในที่น้ีจะ
นําเสนอวิธีการท่ีมักนิยมเอามาใชในการตรวจสอบความคงท่ีของขอมูล 2 วิธีการ คือ การพิจารณาจาก Correlogram 
and Q-statistics และวิธีการ Unit Root Test โดยขอมูลที่นํามาใชในการสาธิตในครั้งน้ี เปนขอมูลสถิติจํานวน
นักทองเที่ยวชาวตางชาติที่เดินทางเขามาทองเที่ยวในประเทศไทย ระหวางป พ.ศ. 2523 – 2546 จํานวน 33 ตัวอยาง 

 Correlogram and Q-statistics 

การพิจารณา Correlogram and Q-statistics มีเง่ือนไขในการพิจารณาวากราฟ Correlogram ของ 
Autocorrelation ของตัวแปรที่กําลังพิจารณาจะตองไมมีลักษณะการลดลงแบบ Exponential และคา Q-statistics  

ที่คํานวณไดมีคามากกวาคาวิกฤตของ Chi-square ณ ระดับนัยสําคัญ 0.10 [Prob. < 0.10] สามารถใชโปรแกรม 
EViews ทดสอบความคงที่ของขอมูลดวยการพิจารณา Correlogram and Q-statistics ไดดังน้ี 

ขั้นตอนท่ี1 เปดหนาตาง Series ของขอมูลที่ตองการทดสอบขึ้นมา ดวยการ Double click ที่ Series ที่

ตองการ [Double click ] เมื่อหนาตาง series เปดแลว ใหเลือก View/Correlogram… 
โปรแกรมจะเปดหนาตาง Correlogram Specification ขึ้นมา ใหกําหนดคาตางๆ ตามความ
ตองการ ในกรณีตัวอยางกําหนด Correlation of Level และกําหนด Lags = 24 เสร็จแลวให

กดปุม  ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 2 เมื่อกดปุม  โปรแกรม EViews จะนําเสนอผลลัพธ ดังรูป 

ผลลัพธที่โปรแกรม EViews วิเคราะห
มาใหน้ัน จะเห็นไดอยางชัดเจนวา Correlogram 
ของ Autocorrelation ของตัวแปรที่ทดสอบ มี
ลักษณะลดลงแบบ Exponential ในขณะเดียวกัน
คาสถิติ Q-statistics ก็มีคามากกวาคาวิกฤติ ณ 

ระดับความเช่ือมั่นทางสถิติที่ 90% [Prob. < 
0.10] แสดงวา ณ ที่ Level [ยังไมมีการแปลง
ขอมูลใดๆ] ตัวแปรอนุกรมเวลาตัวน้ี มีลักษณะ
ไมคงที่อยางแนนอน ดังน้ันจึงตองทดสอบ
ตอไปวา ณ ที่ 1st Difference ตัวแปรตัวน้ีจะมี
ลักษณะคงที่หรือไม   

ขั้นตอนท่ี 3 ใหทําตามขั้นตอนที่ 1 
โดยที่หนาตาง Correlogram Specification ให
กําหนด Correlation of 1st Difference และ
กําหนด Lags = 24 เชนเดิม เสร็จแลวใหกดปุม 

 โปรแกรม EViews จะนําเสนอ
ผลลัพธใหมของตัวแปรที่มีการแปลงคาโดย
การ 1st Difference ดังรูป 

 

 

 

 

 

ผลลัพธใหมแสดงใหเห็นวา ตัวแปร
อนุกรมเวลาตัวน้ี  มีลักษณะคงที่ เมื่อมีการ
แปลงขอมูลดวยการ 1st Difference ดังน้ันจึง
สรุปไดวา  ตัวแปรตัวน้ีมีลักษณะไมคงที่ที่ 
Level แตจะคงที่ที่ 1st Difference   
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 Unit Root Test 

ปจจุบันวิธีการทดสอบ Unit Root มีอยูหลายวิธี และในโปรแกรม EViews มีวิธีการทดสอบ Unit Root 
อยูหลายวิธีเชนเดียวกัน เชน Dickey-Fuller, Augmented Dickey-Fuller, Phillips-Perron เปนตน สําหรับในคูมือฉบับน้ี
จะสาธิตเฉพาะวิธีการ Dickey-Fuller, Augmented Dickey-Fuller ซึ่งเปนวิธีการท่ีนิยมใชอยางกวางขวางในปจจุบัน 
วิธีการของ Dickey-Fuller มีสมการท่ีตองการทดสอบอยู 3 สมการ (At Level) คือ 

t1tt Xx ε+γ= −Δ    (random walk process) 

t1tt Xx ε+γ+α= −Δ    (random walk with drift)  

t1tt Xtx ε+γ+β+α= −Δ   (random walk with drift และมี linear time trend) 

สมมติฐานที่ทดสอบ  

  0:H0 =γ   

  0:Ha ≠γ   

ถายอมรับ 0H แสดงวา tX  มีลักษณะไมน่ิง (Nonstationary) เน่ืองจาก )1( ρ−=γ  ในสมการ 

t1tt XX ε+ρ= −  แสดงวา คา tX  มีการเปล่ียนแปลงเมื่อเวลาเปล่ียนแปลง การทดสอบน้ีสามารถทําไดดวย
โปรแกรม EViews ดังน้ี 

ขั้นตอนท่ี 1 เปดหนาตาง Series ของขอมูลที่ตองการทดสอบขึ้นมา ดวยการ Double click ที่ Series ที่
ตองการ [Double click ] เสร็จแลวใหเลือก View/Unit Root Test… ที่แถบเครื่องมือของ
หนาตาง Series ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 2 หลังจากน้ันจะปรากฏหนาตาง Unit Root Test ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ขั้นตอนท่ี 3 เลือก Test Type: Augmented Dickey-Fuller, เลือก Test for unit root in: Level, เลือก 

Include in test equation: Trend and intercept, เลือก Lag length: User specified: 0  

(ดังรูปขางตน) แลวกดปุม  จะไดผลดังน้ี 
 
 
 
 
 
 
 

 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ยอมรับ H0  
แสดงวา Nonstationary 
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จากผลลัพธขางตน แสดงใหเห็นวา ที่ Level ขอมูลชุดน้ีไมคงที่ ดังน้ันจึงตองทําการทดสอบท่ี  
1st Difference โดยทําตามขั้นตอนที่ 1 – 3 ใหมอีกครั้งหน่ึง แตใหเลือก Test for unit root in: 1st difference แทนการ
เลือก Level ก็จะไดผลลัพธใหมดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ผลลัพธใหมแสดงใหเห็นวา ตัวแปรอนุกรมเวลาตัวน้ี มีลักษณะคงท่ีเมื่อมีการแปลงขอมูลดวยการ  
1st Difference แตเมื่อพิจารณาในระดับรายละเอียด พบวา ขอมูลชุดน้ีอาจไมมี random walk with drift และ linear time 
trend ดังน้ันผูใชอาจทําการทดสอบ Unit Root ใหมอีกครั้ง โดยการเลือก Include in equation: Intercept ถาไมมี 
random walk with drift ใหเลือก Include in equation: None ตามลําดับ  
 ที่ผานมาเปนการทดสอบ Unit Root โดยวิธี Dickey-Fuller Test ซึ่งถาหากแบบจําลองที่ใชในการ
ทดสอบมีปญหา Autocorrelation คาสถิติที่ไดจะขาดความถูกตอง ดังน้ันจึงไดมีการเสนอใหปรับสมการของวิธีการ 
Dickey-Fuller ใหม โดยใสตัวแปรลา (Lag) ของ X ในลําดับที่สูงขึ้น แลวเรียกวิธีการน้ีวา Augmented Dickey-Fuller Test  
การทดสอบ Unit Root โดยวิธีการ Augmented Dickey-Fuller Test มีสมการท่ีตองการทดสอบอยู 3 สมการ (At level) คือ 
 
 

ยอมรับ H0 แสดงวา Nonstationary 

ไมมี random walk with drift  
และ linear time trend 
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tit

p

1i
1tt XXX ε+φ+γ= −

=
− Δ∑Δ  (random walk process) 

tit

p

1i
1tt XXX ε+φ+γ+α= −

=
− Δ∑Δ  (random walk with drift) 

tit

p

1i
1tt XXtX ε+φ+γ+β+α= −

=
− Δ∑Δ  (random walk with drift และมี linear time trend) 

สมมติฐานที่ทดสอบ  

  0:H0 =γ   

  0:Ha ≠γ   

ถายอมรับ 0H แสดงวา tX  มีลักษณะไมน่ิง (Nonstationary) วิธีการน้ีสามารถทําไดดวยโปรแกรม 
EViews โดยการทําตามขั้นตอนที่ 1 – 3 เหมือนกับการทดสอบดวยวิธี Dickey-Fuller แตในขั้นตอนของการกําหนดคา
ตางๆ ที่หนาตาง Unit Root Test ใหผูใชกําหนด Lag length อยางนอย 1 Lag [โปรแกรม EViews มี Option ใหเลือก
กําหนด Lag length ระหวาง Automatic selection กับ User specified ผูใชสามารถเลือกไดตามความตองการ] ถาหาก
คา D.W. ในผลลัพธของ Unit Root Test แสดงใหเห็นวามีปญหา Autocorrelation ใหผูใชเพ่ิม Lag ในการทดสอบ 
Unit Root 

 
 
 
 

 
 
 
 

จะ เห็นได ว า  ไม ว า จะทดสอบด วย วิธี 
Correlogram - Q-statistics หรือ Unit Root Test ก็จะ
ใหผลเหมือนกันวา ตัวแปรอนุกรมเวลาตัวน้ี มีความ 
ไมคงที่ ซึ่งถาหากแปลงขอมูลดวยการ 1st Difference 
แลว ขอมูลที่แปลงใหมจะคงที่  สรุปไดวา ขอมูล 
อนุกรมเวลาตัวน้ีมีลักษณะไมคงที่ที่ Level แตจะคงท่ี
ที่ 1st Difference 
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ความไมคงที่ของอนุกรมเวลาอาจเกิดจากการท่ีอนุกรมเวลาน้ันมีแนวโนมและ/ฤดูกาล หรืออนุกรมเวลามีคา
ความแปรปรวนไมคงที่ กอนการกําหนดรูปแบบใหกับอนุกรมเวลาที่ไมคงที่จะตองแปลงอนุกรมเวลาดังกลาวใหคงที่
เสียกอน โดยการหาผลตางหรือผลตางของฤดูกาลของอนุกรมเวลา หรือแปลงโดยการหา Natural logarithm ของ
อนุกรมเวลาที่ไมคงที่ ดังน้ี 

ก. การหาผลตาง 
กรณีที่อนุกรมเวลาที่กําลังพิจารณามีแนวโนมและ/ฤดูกาล การแปลงอนุกรมเวลาดังกลาว สามารถทําได

โดยการหาผลตางหรือผลตางของฤดูกาลของอนุกรมเวลากอน ดังน้ี 
เมื่อกําหนดให Δ  เปนผลตางครั้งที่ 1 dΔ  เปนผลตางครั้งที่ d จะไดวา 

 tXΔ  = 1tt XX −−  

 t
d XΔ  = 1t

1d
t

1d XX −
−− Δ−Δ  

เน่ืองจากในหัวขอตอไปจะกลาวถึงวิธีการพยากรณ Box and Jenkins [ARIMA] ซึ่งรูปแบบของ  
Box and Jenkins มักจะเขียนอยูในรูปของอนุกรมเวลายอนหลัง (Backward shift operator) ดังน้ันเพ่ือความสอดคลอง
ของเน้ือหาจึงกําหนดสัญลักษณยอนหลังเปน Β  เมื่อกําหนดให 1tt XX −=Β  และ dtt

d XX −=Β   

จาก tXΔ  = 1tt XX −−  

 tXΔ  = tt XX Β−  

 tXΔ  = ( ) tX1 Β−  

 Δ∴  = Β−1  

สําหรับการหาผลตางอนุกรมเวลาที่มีฤดูกาล จะคลายกับการหาผลตางของขอมูลที่ไมมีฤดูกาล 
โดยทั่วไปผลตางของอนุกรมเวลา ปกติจะคํานวณระยะเวลาหน่ึงไปอีกระยะเวลาหน่ึง ( 1tt XX −− ) สวนผลตางของ
ฤดูกาลจะหาผลตางของขอมูลที่หางกัน S หนวยเวลา ( Stt XX −− ) จากคําจํากัดความน้ีสามารถเขียนใหอยูในรูปแบบ
ของอนุกรมเวลายอนหลัง (Β ) และสัญลักษณความแตกตาง (Δ ) ไดดังน้ี 

เมื่อกําหนด ktt
K XX −=Β  ให K = S และ D เปนอันดับของผลตางของอนุกรมเวลา tX  ดังน้ัน

สามารถเขียนผลตางของอนุกรมเวลา tX  ในอันดับ D ไดดังน้ี 

 t
D
S XΔ  = ( ) t

DS X1 Β−  

เมื่อ D = 1 ดังน้ันผลตางอันดับที่ 1 ของ tX  ก็คือ 

 tSXΔ  = ( ) t
S X1 Β−  

  = t
S

t XX Β−  

  = Stt XX −−  
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สวนผลตางของอนุกรมเวลาที่มีฤดูกาลและไมมีฤดูกาล สวนใหญที่นิยมใชรูปแบบการคูณของอนุกรม
เวลาที่มีฤดูกาล – ไมมีฤดูกาล (seasonal – nonseasonal multiplicative models) ดังน้ี 

 t
D
S

d XΔΔ  = ( ) ( ) t
DSd X11 Β−Β−  

ข. การแปลงอนุกรมเวลา 
กรณีที่อนุกรมเวลาที่กําลังพิจารณามีความแปรปรวนไมคงที่ ตองแปลงอนุกรมเวลาใหมีความ

แปรปรวนคงที่กอน วิธีการหน่ึงที่ไดรับความนิยม ก็คือ การหาคา Natural logarithm ของคาสังเกตในอนุกรมเวลา  
น่ันคือ แปลงอนุกรมเวลาเดิม ( tX ) ใหเปนอนุกรมเวลาใหม ( tX′ ) ซึ่ง tX′  = )Xln( t  

สําหรับคําสั่งในโปรแกรม EViews ที่ใชในการแปลงขอมูลตามวิธีการขางตน มีดังน้ี 

วิธีการแปลงขอมูล คําสั่งในโปรแกรม Eviews 

t
d XΔ  d(X,d) 

t
D
S

d XΔΔ  d(X,d,s) 
)Xln( t  log(X) 

)Xln( t
dΔ  dlog(X,d) 

)Xln( t
D
S

dΔΔ  dlog(X,d,s) 

 Granger Causality Tests 

ถามี ตัวแปร  2 ตัวแปร  มักจะมีคําถามในการวิเคราะหอยู เสมอวาตัวแปรใดเปนสาเหตุของ 
การเปล่ียนแปลงของอีกตัวแปรหน่ึง หรือตัวแปรทั้งสองกําหนดซึ่งกันและกัน หรือตางก็เปนตัวแปร Endogenous ในป 
ค.ศ. 1969 Prof. Granger ไดนําเสนอตัวทดสอบท่ีเรียกวา “Granger Causality Test” สําหรับทดสอบในประเด็นดังกลาว  

สมมติวาเรามีตัวแปรอนุกรมเวลาอยู 2 ตัวแปร คือ X และ Y แนวคิดของ Granger ตองการทดสอบดูวา 
การเปล่ียนแปลงของตัวแปร X เปนสาเหตุของการเปล่ียนแปลงของตัวแปร Y หรือวาการเปล่ียนแปลงของตัวแปร Y 
จะเปนสาเหตุของการเปล่ียนแปลงของตัวแปร X โดยมีสมมติฐานหลักของการทดสอบท้ังสองกรณี คือ 

 H0: X ไมไดเปนสาเหตุของ Y (X does not Granger Cause Y)  

 H0: Y ไมไดเปนสาเหตุของ X (Y does not Granger Cause X)  

โดยสมการท่ีใชในการทดสอบสมมติฐาน ก็คือ 

ptl1t1ltlpt10t x...xy...yy −−−− β++β+α++α+α=  (Unrestricted regression) 

ptltlpt10t y...yy −−− α++α+α=      (Restricted regression) 

หรือ ptl1t1ltlpt10t y...yx...xx −−−− β++β+α++α+α=  (Unrestricted regression) 

ltlpt10t x...xx −− α++α+α=      (Restricted regression) 

สมมติฐานหลักในเชิงสถิติของการทดสอบสมการแตละคูระหวาง Unrestricted regression กับ 
Restricted regression [การทดสอบมี 2 ชุด คือ X ไมไดเปนสาเหตุของ Y และ Y ไมไดเปนสาเหตุของ X] ก็คือ  
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   0:H l210 =β==β=β K  

   0:H l21A ≠β≠≠β≠β K  

สําหรับสถิติทดสอบ (Test statistic) ไดแก สถิติ F (F-statistic) โดยมีสูตรการคํานวณ ดังน้ี 

   
( )

( )
( )kn/RSS

pRSSRSS
F

ur

urr
kn,p −

−
=−  

จากสมมติฐานหลักที่วา “H0: X ไมไดเปนสาเหตุของ Y (X does not Granger Cause Y)” ถาคา  

F-statistic ที่คํานวณไดสูงกวาคาวิกฤติ [Prob. < α] แสดงวา ปฏิเสธสมมติฐานหลัก (H0) หมายความวา X เปนสาเหตุ
ของการเปล่ียนแปลงของ Y ในทํานองเดียวกันจากสมมติฐานหลักที่วา “H0: Y ไมไดเปนสาเหตุของ X (Y does not 

Granger Cause X)” ถาคา F-statistic ที่คํานวณไดสูงกวาคาวิกฤติ [Prob. < α] แสดงวา ปฏิเสธสมมติฐานหลัก (H0) 
หมายความวา X เปนสาเหตุของการเปล่ียนแปลงของ Y 

จากแบบจําลองขางตน มีประเด็นคําถามวา “เราควรจะใสจํานวน Lag เทาไหร” เน่ืองจากวาใน
แบบจําลองขางตนผูใชสามารถใสจํานวน Lag ไดตามความตองการ โดยทั่วไปจะทําการทดสอบโดยใชคา Lag ที่
แตกตางกัน 2 – 3 คา เพ่ือใหแนใจวาผลลัพธที่ไดจากการทดสอบไมออนไหวตอการเปล่ียนแปลงของคา Lag  

โปรแกรม EViews มีคําสั่งสําเร็จรูปในการทดสอบ Granger Causality ดังน้ันเพ่ือความเขาใจในการใช
โปรแกรม EViews ในการทดสอบ Granger Causality จึงขอใหตัวอยางท่ีโปรแกรม EViews ใหมาเปนตัวสาธิต  
ซึ่งสามารถเปดดูไดที่ c:\programfile\EViews5\Example\data\cs.wf1 หรือ cs.wf1 ในตัวอยางน้ี ประกอบดวยตัวแปร 
CSt [PERSONAL CONSUMPTION EXPENDITURES (BIL. 1987$)] และตัวแปร GDPt [GROSS DOMESTIC 
PRODUCT (BIL. 1987$)] เปนขอมูลรายไตรมาสต้ังแตป 1947: 01 – 1994: 04 รวม 192 Obs. โดยในที่น้ีจะทดสอบ 
Granger Causality วา การบริโภคเปนสาเหตุของรายได หรือรายไดเปนสาเหตุของการบริโภค โดยมีขั้นตอนในการใช 
โปรแกรม EViews ในการทดสอบดังกลาว ดังน้ี 

ขั้นตอนท่ี 1 เปด Objects Group ของตัวแปร CS และ GDP ขึ้นมา โดยการเลือกตัวแปรทั้งสอง แลวคลิก 
Mouse ดานขวาเลือก Open/as Group โปรแกรม EViews ก็จะเปดหนาตาง Objects Group ใหดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 2 เลือก View/Granger Causality… ที่หนาตาง Objects Group ก็จะปรากฏหนาตาง Lag 
specification ใหกําหนดคา Lag โดยปกติ มีคา Default อยูที่ 2 แตผูใชสามารถเลือกคา Lag ไดตามตองการ เสร็จแลว

ใหกดปุม  ดังรูป  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ขั้นตอนท่ี 3 หลังจากกดปุม  โปรแกรม EViews จะแสดงผลลัพธ ดังรูป 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
จากผลลัพธที่ได ไมสามารถปฏิเสธสมมติฐานหลักที่วา “GDP does not Granger Cause CS” [เน่ืองจากคา 

F-statistic ที่คํานวณไดมีคาตํ่ากวาคาวิกฤติ ณ ระดับความเช่ือมั่นที่ 99% [Prob. > 0.01]] แตสามารถปฏิเสธสมมติฐาน
หลักที่วา “CS does not Granger Cause GDP” [เน่ืองจากคา F-statistic ที่คํานวณไดมีคามากกวาคาวิกฤติ ณ ระดับ

ความเช่ือมั่นที่ 99% [Prob. < 0.01]] แสดงวา ตัวแปร CS เปนสาเหตุของการเปล่ียนแปลงของตัวแปร GDP เพียงทิศทางเดียว  
ขั้นตอนท่ี 4 ดําเนินการตามข้ันตอนท่ี 1 – 3 โดยกําหนดคา Lag ที่แตกตางกันออกไปอีก 2 – 3 คา เพ่ือใหแนใจวา

ผลลัพธที่ไดไมออนไหวตอการเปล่ียนแปลงของคา Lag 

จํานวน Lag ท่ีใช 

สมมติฐานหลัก คา F-statistic และ Prob. 
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9.2 วิธีการพยากรณ 

ประโยชนของขอมูลอนุกรมเวลาท่ีสําคัญ ก็คือ การนําขอมูลดังกลาวมาใชวิเคราะหเพ่ือพยากรณคาในอนาคต 
การพยากรณคาอนุกรมเวลาในอนาคตสามารถทําไดหลายวิธี เชน การวิเคราะหแนวโนม (Time trend) วิธีการปรับใหเรียบ
แบบเอ็กซโปเนนเชียล (Exponential smoothing), วิธีแยกสวนประกอบ (Decomposition), วิธีถดถอยเชิงพหุ (Multiple 
regression) และวิธีบอกซ – เจนกินส (Box – Jenkins) เปนตน สําหรับในคูมือฉบับน้ีจะอธิบายวิธีการวิเคราะห 3 วิธี  
ไดแก การวิเคราะหแนวโนม (Time trend), วิธีการปรับใหเรียบแบบเอ็กซโปเนนเชียล (Exponential smoothing) และ
วิธีบอกซ – เจนกินส (Box – Jenkins) เน่ืองจากเปนวิธีการท่ีนิยมในปจจุบัน  

 วิธีการวิเคราะหแนวโนม (Time trend) 

แบบจําลองที่ใชในการวิเคราะหแนวโนมโดยทั่วไปมักจะใชสมการแนวโนมที่ประมาณคาสัมประสิทธิ์
ดวยวิธีการกําลังสองนอยที่สุด (Ordinary Least Square: OLS) ซึ่งเปนวิธีการท่ีทําใหผลรวมกําลังสองของผลตาง
ระหวางคาแนวโนมกับขอมูลที่ใชมีคานอยที่สุด (Least-square Error) วิธีการน้ีเปนวิธีการหน่ึงที่นิยมนํามาใชในการ
พยากรณแนวโนม เน่ืองจากเปนวิธีการท่ีงายในการคํานวณ และสามารถสรางสมการพยากรณไดหลายรูปแบบท้ังที่
เปนเสนตรงหรือไมใชเสนตรงก็ได หรือสามารถประยุกตใชวัดอิทธิพลของฤดูกาลไดดวย สําหรับวิธีการประมาณ
คาพารามิเตอรดวยวิธีการกําลังสองนอยที่สุด (OLS) สามารถทําไดดังน้ี 

   ŷ  = tβ+α      

 โดยที่  ŷ  คือ คาพยากรณของ y 

  α, β คือ คาพารามิเตอร 

  t คือ เวลา โดยที่ t = 1, 2, …, n 

จากสมการขางตนมีคาพารามิเตอรที่ตองประมาณคา 2 ตัว คือ คา α และ β ในที่น้ีจะใชวิธีการกําลัง
สองนอยที่สุดในการประมาณคาพารามิเตอรทั้งสอง โดยมีสูตรคํานวณคาพารามิเตอรทั้งสองดังน้ี 

  β  = 

∑ ∑

∑ ∑∑
−

=

−

=

−

=

−

=

−

=

⎟
⎠
⎞⎜

⎝
⎛−

−
1n

0t

21n

0t

2

1n

0t

1n

0t

1n

0t
tt

ttn

tytyn
 

  α  = 
n

t

n

y
1n

0t

1n

0t
t ∑∑

−

=

−

=

β
−  = ty t β−  



คูมือการใชโปรแกรม EViews เบื้องตน: สําหรับการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ 76 

 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ถาจํานวนขอมูลของอนุกรมเวลามีจํานวนมาก การหาคา α และ β ดวยสูตรขางตนจะตองใชเวลาใน
การคํานวณมาก ดังน้ันสามารถปรับสูตรขางตนใหคํานวณไดงายและรวดเร็วขึ้น โดยการยายจุดเริ่มตน ณ จุดที่ t = 0 
เปนจุดใดจุดหน่ึงที่ทําให ∑ = 0t  แลวจะไดวา 

  β  = 
∑
∑

2

t

t
ty

 

  α  = ty  

วิธีการท่ีทําให ∑ = 0t  สามารถทําได 2 กรณี ดังน้ี 

ก. ถาจํานวนอนุกรมเวลาเปนเลขคี่ ใหเวลาที่อยูก่ึงกลางของอนุกรมเวลามีคา t = 0 สวนเวลาท่ีอยูกอน
เวลาก่ึงกลางใหมีคา t เทากับ -1, -2, -3, … สําหรับเวลาที่อยูหลังเวลาก่ึงกลางจะใหมีคา t เทากับ  
1, 2, 3, … 

ข. ถาจํานวนอนุกรมเวลาเปนเลขคู จะให t ที่อยูระหวางเวลาก่ึงกลางมีคาเทากับ 0  เวลาที่อยูกอนเวลา
ก่ึงกลางใหมีคา t เทากับ -1, -3, -5, …สวนเวลาท่ีอยูหลังเวลาก่ึงกลางใหคา t เทากับ 1, 3, 5,… 

สมการขางตนเปนสมการแนวโนมเสนตรง แตในบางกรณีเสนสมการแนวโนมอาจเปนเสนโคงก็ได 
ดังน้ันการใชสมการแนวโนมเสนตรงในการพยากรณก็อาจทําใหเกิดความคลาดเคล่ือน รูปแบบสมการแนวโนมที่ไม
เปนเสนตรงท่ีมักจะพบอยูเสมอ ไดแก 

1. แนวโนมโพลิโนเมียล (Polynomial trend) มีรูปแบบสมการดังน้ี 

  ŷ  = n
n

3
3

2
210 t...ttt β++β+β+β+α  

  แนวโนมโพลิโนเมียลที่มักพบอยูเสมอ ก็คือ แนวโนมพาราโบลา (Parabola trend) ดังน้ี 

  ŷ  = 2
210 tt β+β+α  

2. แนวโนมเอกซโปเนนเชียล (Exponential trend) มีรูปแบบดังน้ี 

  ŷ  = t
0 β+α  

3. แนวโนมเอกซโปเนนเชียลลําดับสอง (Second exponential trend) มีรูปแบบดังน้ี 

  ŷ  = 
2t

2
t
10 ββ+α  

การเลือกรูปแบบของสมการแนวโนมแบบใดน้ัน ขึ้นอยูกับลักษณะการกระจายของขอมูลอนุกรมเวลา 
ดังน้ันกอนการสรางสมการพยากรณจะตองทําการทดสอบหรือตรวจสอบวาตัวแปร/ขอมูลที่ตองการพยากรณน้ันมี
ลักษณะของการกระจาย และมีเสนกราฟแนวโนมประเภทใด แลวเลือกรูปแบบของสมการพยากรณใหสอดคลองกับ
รูปแบบการกระจายและเสนกราฟแนวโนม เพ่ือใหสมการและคาพยากรณที่ไดจากการคํานวณมีความแมนยําและ
คลาดเคล่ือนนอยที่สุด  
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โปรแกรม EViews มีคําสั่งสําเร็จรูปในการกําหนดคาแนวโนมของเวลา (Time trend) คือ “@trend” 
สวนการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของแบบจําลองก็จะใชวิธีการ OLS สําหรับขอมูลที่นํามาใชในการสาธิตในครั้งน้ี 
เปนขอมูลสถิติจํานวนนักทองเท่ียวชาวตางชาติที่เดินทางเขามาทองเท่ียวในประเทศไทย ระหวางป พ.ศ. 2523 – 2546 
จํานวน 33 ตัวอยาง สวนสมการแนวโนมท่ีจะทําการทดสอบในครั้งน้ีไดแก สมการแนวโนมแบบเสนตรง (Linear time 
trend) และแบบพาราโบลา (Parabola time trend) จากกรณีตัวอยางสามารถวิเคราะหโดยใชโปรแกรม EViews ไดดังน้ี 

ขั้นตอนท่ี1 เลือก Quick/Estimate Equation ที่แถบเครื่องมือหลัก ดังรูป 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
ขั้นตอนท่ี2 เสร็จแลว โปรแกรม EViews จะเปดหนาตาง Equation Estimation ใหผูใชพิมพคําสั่งวา 

“nta c @trend” [nta = ตัวแปรที่ตองการประมาณคา, c = คาคงที่, @trend = คาแนวโนม
เวลา และเปนสมการแนวโนมแบบเสนตรง (Linear time trend)] ลงในชอง Equation 
specification ที่หนาตาง Equation Estimation ดังรูป 

 

 

 

 

 

 

 

พิมพคําวา “nta c @trend” 
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ขั้นตอนท่ี3 กดปุม  โปรแกรม EViews ก็จะนําเสนอผลลัพธ ดังรูป 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ขั้นตอนท่ี4 ถาหากผูใชตองการใหโปรแกรม EViews พยากรณ ใหทําตามขั้นตอนในหัวขอ “การสรางคา
พยากรณ หนาที่ 30 ของคูมือฉบับน้ี” โปรแกรม EViews จะทําการพยากรณ และเสนอ
คาสถิติตางๆ ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี5 ถาตองการสรางสมการพยากรณแบบพาราโบลา (Parabola trend) ใหพิมพคําสั่งวา “nta c 
@trend @trend^2” [@trend^2 = คาแนวโนมเวลายกกําลังสอง] ลงในชอง Equation 
specification ที่หนาตาง Equation Estimation เสร็จแลวก็ทําตามขั้นตอนท่ี 3 – 4 ก็จะได
สมการพยากรณและคาพยากรณของสมการพยากรณแบบพาราโบลา ดังรูป 

 

 

 

 

 

 

 

 วิธีการปรับใหเรียบแบบเอ็กซโปเนนเชียล (Exponential smoothing) 

 วิธีการปรับใหเรียบแบบเอ็กซโปเนนเชียล (Exponential smoothing) เปนวิธีการพยากรณที่เหมาะกับ
การพยากรณในระยะสั้นและปานกลาง วิธีการน้ีไดใหความสําคัญกับขอมูลลาสุด และความสําคัญของขอมูลที่หาง
ออกไปจะลดลง วิธีการ Exponential smoothing ที่นิยมในปจจุบันมีอยู 3 วิธีการ ดังน้ี 

ก. Single Exponential Smoothing (SES) 

เปนวิธีการทําใหเรียบอยางงาย โดยใชการหาคาเฉล่ียแบบถวงนํ้าหนัก และสมมติใหคานํ้าหนัก

หรือคาความสําคัญของขอมูล คือ α (Alpha) วิธีการน้ีมีเง่ือนไขวา ขอมูลอนุกรมเวลาที่ใชในการวิเคราะหจะตองไมมี
แนวโนม (Trend) และอิทธิพลของฤดูกาล (Seasonality) หมายความวา ขอมูลอนุกรมเวลาที่นํามาใชในการวิเคราะห
ตองมีลักษณะคงท่ี สําหรับสมการท่ีใชในการพยากรณสามารถแสดงไดดังน้ี 

( ) 1ttt ŷ1yŷ −α++α=   ; t = 1, 2, …, n 

 หรือ  ( )∑
−

=
−α+α=

1t

0n
nt

n

t y1ŷ  

 โดยที่ ty  = ขอมูล ณ เวลาที่ t; t = 1, 2, …, n 

  α = คานํ้าหนักความสําคัญที่ใหแกขอมูล ณ เวลาที่ t (0 ≤ α ≤ 1) 
  tŷ  = คาประมาณหรือคาพยากรณของขอมูล ณ เวลาที่ t 
  1tŷ −  = คาประมาณหรือคาพยากรณของขอมูล ณ เวลาที่ t-1 

ผลการประมาณคาสมการพยากรณแบบพาราโบลา ผลการพยากรณและคาสถติิของการประเมินคาการพยากรณ 



คูมือการใชโปรแกรม EViews เบื้องตน: สําหรับการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ 80 

 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ข. Holt’s Two-Parameter Method 

  จากเง่ือนไขของวิธีการ Single Exponential Smoothing (SES) ที่วา ขอมูลอนุกรมเวลาที่ใชในการ
วิเคราะหตองมีลักษณะคงที่ ซึ่งในความเปนจริงน้ันขอมูลอนุกรมเวลาโดยสวนใหญจะมีแนวโนมของเวลา ดังน้ัน Holt 
(1957) จึงไดปรับปรุงวิธีการ Single Exponential Smoothing ใหม โดยใหสามารถใชกับขอมูลอนุกรมเวลาที่มี
แนวโนม (Trend) ของเวลา เรียกวิธีการน้ีวา “Holt’s Two-Parameter Method” วิธีการน้ีใหความสําคัญกับขอมูลลาสุด
และแนวโนมเวลา ดังน้ันจึงมีคาคงที่ในการทําใหเรียบ 2 คา คือ α (Alpha) และ β (Beta) โดยมีสมการท่ีใชในการ
พยากรณดังน้ี 

bkaŷ kt +=+   ; ktŷ + = คาพยากรณ ณ เวลาที่ t+k 

  คา a และ b คํานวณจาก  

   ( )( )1t1ttt ba1ya −− +α++α=  

   ( ) 1t1ttt b1aab −− β−+−β=  

โดยที่ α = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางขอมูลกับคาพยากรณ (0 ≤ α ≤ 1) 

  β = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางแนวโนมจริงกับคาประมาณของแนวโนม (0 ≤ β ≤ 1) 

ค. Holt-Winters-Trend and Seasonal (Three-Parameter) 

  วิธีน้ีถูกพัฒนาเพ่ิมขึ้นจากวิธีการของ Holt โดย Winters (1960) ไดพัฒนาใหวิธีการน้ีสามารถ
วิเคราะหขอมูลอนุกรมเวลาที่มีทั้งแนวโนม (Trend) และฤดูกาล (Seasonality) วิธีการน้ีใหความสําคัญกับขอมูลลาสุด 

แนวโนมเวลาและฤดูกาล ดังน้ันจึงมีคาคงที่ในการทําใหเรียบ 3 คา คือ α (Alpha), β (Beta) และ γ (Gamma) โดยมี
สมการท่ีใชในการพยากรณดังน้ี 

• Holt-Wintes-Mulitplicative 
   ( ) ktkt cbkaŷ ++ +=   ; ktŷ + = คาพยากรณ ณ เวลาที่ t+k 

คา a, b  และ c จะคํานวณจาก  

   ( )( )1t1t

st

t
t ba1

c
y

a −−

−

+α++α=  

   ( ) ( ) 1t1ttt b1aab −− β−+−β=  

   ( ) st

t

t
t c1

a
y

c −γ−+γ=  

โดยที่ α = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางขอมูลกับคาพยากรณ (0 ≤ α ≤ 1) 

  β = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางแนวโนมจริงกับคาประมาณของแนวโนม (0 ≤ β ≤ 1) 

  γ = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางฤดูกาลจริงกับคาประมาณของฤดูกาล (0 ≤ γ ≤ 1) 
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• Holt-Wintes-Additive 
 
   ( ) ktkt cbkaŷ ++ ++=   ; ktŷ + = คาพยากรณ ณ เวลาที่ t+k 

คา a, b  และ c จะคํานวณจาก  

   ( ) ( )( )1t1tsttt ba1cya −−− +α−+−α=  

   ( ) 1t1ttt b1aab −− β−+−β=  

   ( ) st1ttt cayc −+ γ−−γ=  

โดยที่ α = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางขอมูลกับคาพยากรณ (0 ≤ α ≤ 1) 

  β = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางแนวโนมจริงกับคาประมาณของแนวโนม (0 ≤ β ≤ 1) 

  γ = คาคงที่ที่ทําใหเรียบระหวางฤดูกาลจริงกับคาประมาณของฤดูกาล (0 ≤ γ ≤ 1) 
 
โปรแกรม EViews มีคําสั่งสําเร็จรูปในการพยากรณดวยวิธีการปรับใหเรียบแบบเอ็กซโปเนนเชียล 

(Exponential smoothing) ทั้ง 3 วิธีการ ซึ่งขอมูลที่นํามาใชในการสาธิตในครั้งน้ี เปนขอมูลสถิติจํานวนนักทองเที่ยว
ชาวตางชาติที่เดินทางเขามาทองเที่ยวในประเทศไทย ระหวางป พ.ศ. 2523 – 2546 จํานวน 33 ตัวอยาง จากกรณี
ตัวอยางสามารถวิเคราะหโดยใชโปรแกรม EViews ไดดังน้ี 

ขั้นตอนท่ี 1 เปดหนาตาง Series ของขอมูลที่ตองการทดสอบ ดวยการ Double click ที่ Series ที่ตองการ 
[Double click ] เสร็จแลว ใหเลือก Proc/Exponential Smoothing … ที่แถบเครื่องมือ
ของหนาตาง Series ดังรูป 
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ขั้นตอนท่ี 2 โปรแกรม EViews จะเปดหนาตาง Exponential Smoothing ขึ้นมา ใหผูใชกําหนดคาตางๆ 
ตามท่ีตองการ ดังรูป 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
กรณีตัวอยาง เปนขอมูลอนุกรมเวลาท่ีมีแนวโนม (Trend) แตไมมีฤดูกาล (Seasonality) ดังน้ันจึง

เลือกใชวิธีการ Holt-Winters – No Seasonal [  ] ซึ่งจะตองกําหนดคาคงที่ที่ทําให

เรียบจํานวน 2 คา คือ α  (Alpha) และ β (Beta) [ในที่น้ีไดกําหนดเปนคา “E” หมายความวา ใหโปรแกรมประมาณคาที่
เหมาะสมให] เน่ืองจากไมมีฤดูกาลดังน้ันในชอง Cycle for seasonal จึงไมมีการเปล่ียนแปลงใดๆ [Default = 5] ดังรูป 

ขั้นตอนท่ี 3 กดปุม  โปรแกรม EViews นําเสนอผลลัพธของการพยากรณ พรอมท้ังสราง 
Series คาพยากรณไวที่ Series ช่ือ ntasm [ ] ผลลัพธที่โปรแกรม EViews
นําเสนอประกอบดวยคาคงที่ที่ทําใหเรียบ และคาสถิติของการประเมินคาพยากรณ ดังรูป 
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คาสถติิของการประเมินคาพยากรณ 
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 วิธีการ Box and Jenkins (ARIMA) 

วิธีการ Box and Jenkins เปนวิธีการพยากรณคาในอนาคตที่พัฒนาและเสนอโดยนักสถิติผูมีช่ือเสียง
สองทานคือ George E.P. Box และ Gwilym M. Jenkins ในป ค.ศ. 1970 วิธีน้ีเปนวิธีที่ใหคาพยากรณในระยะสั้นที่ดี 
คือ มีคาเฉล่ียของความคลาดเคล่ือนกําลังสอง (Mean Square Error: MSE) ของการพยากรณตํ่ากวาวิธีอื่น เหมาะ
สําหรับการพยากรณไปขางหนาในชวงเวลาสั้นๆ และตองมีอนุกรมเวลาที่ยาวพอสมควร  

แบบจําลองที่ใชในการพยากรณ คือ ตัวแบบ ARIMA (p,d,q) ซึ่งมีสวนประกอบท่ีสําคัญ 3 สวน ไดแก 
AutoRegressive AR : (p), Integrated (I)  และ Moving Average MA : (q) สําหรับ AR (p) เปนรูปแบบท่ีแสดงวา  
คาสังเกต yt ขึ้นอยูกับคาของ yt-1,…,yt-p หรือคาสังเกตท่ีเกิดขึ้นกอนหนา p คา สวนรูปแบบ MA (q) เปนรูปแบบท่ี

แสดงวาคาสังเกต yt ขึ้นอยูกับคาความคลาดเคล่ือน εt-1,…,εt-q หรือความคลาดเคล่ือนที่อยูกอนหนา q คา สวน 
Integrated (I) เปนการหาผลตาง (Difference) ของอนุกรมเวลา เหตุผลสําคัญที่ตองหาผลตางของอนุกรมเวลา เน่ืองจาก
แบบจําลอง ARIMA จะตองใชในการวิเคราะหขอมูลอนุกรมเวลาที่มีคุณสมบัติคงที่  (Stationary) เทาน้ัน ในกรณีที่
ขอมูลอนุกรมเวลาท่ีใชในการวิเคราะหมีคุณสมบัติไมคงที่ (Nonstationary) จะตองทําการแปลงขอมูลอนุกรมเวลา
ดังกลาวใหมีคุณสมบัติคงท่ีกอน โดยการหาผลตางของขอมูลอนุกรมเวลา หรือการหาคา Natural logarithm ของอนุกรม
เวลากอนที่จะนําขอมูลไปใชสรางแบบจําลอง ARIMA 

รูปแบบทั่วไปของ ARIMA ที่ใชในการประมาณการ คือ  

tt
d )B(y)B( εθ+δ=∇φ       

โดยที่ 
p

P
2

21 BBB1)B( φ−−φ−φ−=φ K  
q

P
2

21 BBB1)B( θ−−θ−θ−=θ K  

 yt    =   คาสังเกตในอนุกรมเวลา ณ เวลา  t  
B =   Backward shift operation โดยที่ mtm yB −∇=  

d = จํานวนคร้ังของการหาผลตางเพ่ือใหอนุกรมเวลามีคุณสมบัติคงที่ (stationary)                   
p = อันดับของออโตรีเกรสซีฟ (Autoregressive Order)   
q = อันดับของคาเฉล่ียเคล่ือนที่ (Moving Average) 

δ = คาคงที่ (Constant Term) 

  φ1 ,..., φp   =   พารามิเตอรของ ออโตรีเกรสซีฟ  (Autoregressive parameter) 

  θ1,..., θq    =   พารามิเตอรของ คาเฉล่ียเคล่ือนที่ (Moving–Average parameter) 

 εt    =  กระบวนการ white noise ซึ่งก็คือ คาความคลาดเคล่ือน ณ เวลา t ภายใตขอสมมติวาความคลาด
เคล่ือนที่คนละเวลาเปนตัวแปรสุมที่เปนอิสระตอกัน โดยมีการแจกแจงแบบปกติที่มีคาเฉล่ียเปนศูนย 
และความแปรปรวนคงที่ [ ( )2

t ,0N~ σε ] 
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จากสมการขางตนอาจเขียนใหมไดเปน 

qtq1t1tpt
d

2t
d

1t
d

t
d yyyy −−−−− εθ−−εθ−ε+∇φ++∇φ+∇φ+δ=∇ KK   

จากรูปแบบท่ัวไปตามสมการขางตนนําไปใชในการกําหนดรูปแบบท่ีเหมาะสมและประมาณคาตอไป  
ซึ่งอนุกรมเวลาที่จะนํามาวิเคราะห ดวยวิธีของ Box and Jenkins น้ี ตองมีเง่ือนไขบางประการเก่ียวกับคาพารามิเตอร
ในตัวแบบเพ่ือใหอนุกรมเวลามีคุณสมบัติคงที่ (Stationary) และคุณสมบัติผกผัน (Invertibility) สําหรับคุณสมบัติคงที่ 
(Stationary) เปนคุณสมบัติของรูปแบบ AR (p) ซึ่งเปนคุณสมบัติที่ทําให E(yt) และ V(yt) คงที่ และ Cov (yt,..,yt-k)  
มีคาคงท่ี ขึ้นกับคา Lag k อยางเดียว สวนคุณสมบัติผกผัน (Invertible) เปนคุณสมบัติของรูปแบบ MA (q) ซึ่งเปน

คุณสมบัติที่ทําใหคาคลาดเคล่ือนของการพยากรณ εt ในเทอมของ yt , yt-1 มีคาคงที่ (ทรงศิริ  แตสมบัติ, 2539) มี
ขั้นตอนของวิธีการ Box and Jenkins  

ก. กําหนดรูปแบบ (Identification) เพ่ือหารูปแบบท่ีคาดวาเหมาะสมใหกับอนุกรมเวลา โดยใชวิธีพิจารณา
เปรียบเทียบจาก Correlogram ของคา kr  และ kkr  ของอนุกรมเวลา  

ข. การประมาณคาสัมประสิทธ์ิ (Estimation) ในรูปแบบ โดยทั่วไปใชวิธีการประมาณคาสัมประสิทธิ์ดวย
วิธีกําลังสองนอยที่สุดแบบธรรมดา (Ordinary Least Square Method: OLS) 

ค. การตรวจสอบรูปแบบ (Diagnostic checking) เมื่อกําหนดรูปแบบและประมาณคาพารามิเตอรใน
รูปแบบแลว ตองตรวจสอบอีกครั้งวารูปแบบท่ีกําหนดมีความเหมาะสมจริงหรือไม โดยการพิจารณาคา
สหสัมพันธในตัวเองของคาความคลาดเคล่ือน (ดูจากกราฟ Correlogram) การทดสอบคาพารามิเตอรใน
รูปแบบ โดยการพิจารณาจากคาสถิติ t (t – statistic) และการทดสอบความเหมาะสมของรูปแบบโดย
การทดสอบของ Box and Pierce หรือการทดสอบของ Box and Ljung [Q-statistic]  

ง. การพยากรณ (Forecasting) นําสมการพยากรณที่สรางจากรูปแบบการพยากรณที่กําหนดและผานการ
ตรวจสอบรูปแบบ มาพยากรณคาในอนาคต โดยสามารถทําไดทั้งการพยากรณแบบจุด (Point forecast) 
และการพยากรณแบบชวง (Interval forecast) การพยากรณโดยวิธีการของ Box and Jenkins จะใหคา
พยากรณไปขางหนาที่ดีในชวงเวลาสั้นๆ 

โปรแกรม EViews ไมมีคําสั่งสําเร็จรูปในการพยากรณดวยวิธีการ Box and Jenkins (ARIMA) แตสามารถ
ใชโปรแกรม EViews ในการพยากรณตามข้ันตอนของวิธีการดังกลาวได เน่ืองจากโปรแกรม EViews มีคําสั่งสําเร็จรูป
ในการพยากรณตามข้ันตอนตางๆ ของวิธีการ Box and Jenkins (ARIMA) ทั้ง 4 ขั้นตอน สําหรับขอมูลที่นํามาใชในการสาธิต 
เปนขอมูลสถิติจํานวนนักทองเท่ียวชาวตางชาติที่เดินทางเขามาทองเท่ียวในประเทศไทย ระหวางป พ.ศ. 2523 – 2546 
จํานวน 33 ตัวอยาง จากกรณีตัวอยางสามารถพยากรณแบบจําลอง ARIMAโดยใชโปรแกรม EViews ไดดังน้ี 

ก. การกําหนดรูปแบบ (Identification) 

ขั้นตอนท่ี 1 ทดสอบ Unit Root ของขอมูลที่ใชในการวิเคราะหวา มีลักษณะคงที่ที่เทาไหร [ทําตามขั้นตอนการ
ทดสอบ Unit Root ของคูมือฉบับน้ี หนาที่ 67 – 70] จากกรณีตัวอยาง จะไดผลการทดสอบดังน้ี 
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ผลการทดสอบ Unit Root ท่ี Level (d = 0) ผลการทดสอบ Unit Root ท่ี 1st  Difference (d = 1) 
 

 จากการทดสอบ Unit Root สรุปไดวา ขอมูลที่นํามาใชมีลักษณะไมคงที่ และตองทํา 1st Difference จึงจะทํา
ใหขอมูลมีลักษณะคงที่ ดังน้ันแบบจําลอง ARIMA ของขอมูลชุดน้ีจะมี Integrated (I) = 1 

 

ขั้นตอนท่ี 2 ดู Correlogram ของสหสัมพันธในตัวเอง [Autocorrelation (ACF)] และสหสัมพันธในตัวเอง
บางสวน [Partial Correlation (PACF)] เพ่ือกําหนด AutoRegressive AR: (p) และ Moving 
Average MA: (q) [ทําตามขั้นตอนของคูมือฉบับน้ี หนาที่ 65 – 66] จากกรณีตัวอยาง ไดผลลัพธดังน้ี 

 

 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 

ACF และ PACF ท่ี Level (d = 0) ACF และ PACF ท่ี 1st  Difference (d = 1) 
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 พิจารณา Correlogram ของ ACF และ PACF เพ่ือกําหนดรูปแบบของ AR และ MA โดยมีเง่ือนไขของ 
การพิจารณาดังตารางรูปแบบ ARMA(p,q) และเง่ือนไขขางลางน้ี 

ตารางรูปแบบ ARMA(p,q) เง่ือนไข 

กระบวนการ ACF PACF เง่ือนไข 
AR(1) ลดลงแบบ Exponential เฉพาะคา φ11 ≠ 0  

คาอื่นๆ เปน 0 
1 < φ1 < 1 

 
MA(1) ρ1 ≠ 0 คาอื่นๆ เปน 0 

และ –0.5<ρ1<0.5 

ลดลงในกรอบของการลด
แบบ Exponential  

1 < θ1 < 1 
 

AR(2) ลดลงแบบ Exponential  
หรือลดลงแบบคล่ืนไซน 

เฉพาะ φ11 และ φ22 ≠ 0  
คาอื่นๆ เปน 0 

φ2 + φ1 < 1, φ2 - φ1 < 1,  

φ|2| < 1 

MA(2) เฉพาะ ρ1 และ ρ2 ≠ 0  
คาอื่นๆ เปน 0 

ลดลงแบบ Exponential  
หรือลดลงแบบคล่ืนไซน 

θ2 + θ1 < 1, θ2 - θ1 < 1,  

θ|2| < 1 

ที่มา: ดัดแปลงมาจากดร.มุกดา แมนมินทร. 2549. อนุกรมเวลาและการพยากรณ. หนา 218. 

 
จาก Correlogram ของ ACF 

และ PACF ที่ 1st Difference (d = 1) ที่ได 
และเมื่อพิจารณาตามเง่ือนไขในตาราง
ขางตน สามารถสรุปไดว า รูปแบบ 
ARIMA ที่เปนไปไดของขอมูลชุดน้ีมี  
2 รูปแบบ คือ ARIMA (2,1,1) และ 
ARIMA (2,1,2) ดังน้ันในขั้นตอนตอไป
จะทําการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของ
รูปแบบทั้งสอง 

 
  
 
 
 

 
 
 
 

ACF และ PACF ท่ี 1st Difference (d = 1) 



คูมือการใชโปรแกรม EViews เบื้องตน: สําหรับการวิเคราะหทางเศรษฐมิติ 87 

 นายอัครพงศ อั้นทอง 
สถาบันวิจัยสังคม มหาวิทยาลัยเชียงใหม 

ข. การประมาณคาสัมประสิทธ์ิ (Estimation) 

ขั้นตอนท่ี1 เลือก Quick/Estimate Equation ที่แถบเครื่องมือหลัก ดังรูป 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ขั้นตอนท่ี2 เสร็จแลว โปรแกรม EViews จะเปดหนาตาง Equation Estimation ใหผูใชพิมพคําวา 
“dlog(nta) c ar(1) ar(1) ma(1)” ลงในชอง Equation specification ในหนาตาง Equation 
Estimation สําหรับแบบจําลอง ARIMA (2,1,1) ดังรูป 

คําสั่ง ความหมาย 
dlog(nta) ln(ntat) – ln(ntat-1) 
ar(#) AutoRegressive 
ma(#) Moving Average 

หมายเหตุ: # จํานวนตัวเลขของ p, q ท่ีตองการ 
 

ขั้นตอนท่ี 3 เ ส ร็ จ แ ล ว ใ ห ก ด ปุ ม   
โปรแกรม EViews จะนําเสนอผลลัพธ 
ดังรูป 

 

ขั้นตอนท่ี 4  ใหทําขั้นตอนที่ 1 – 3 ซ้ําอีกครั้งหน่ึง สําหรับแบบจําลอง ARIMA (2,1,2) โดยที่ในชอง 
Equation specification ในหนาตาง Equation Estimation ใหพิมพคําสั่งเพ่ิมวา “ma(2)” 
ตอทายคําสั่งเดิม ก็จะไดผลลัพธของแบบจําลอง ARIMA (2,1,2) ดังรูป 

พิมพคําวา “dlog(nta c ar(1) ar(2) ma(1)” 
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ผลลัพธของแบบจําลอง ARIMA (2,1,1) ผลลัพธแบบจําลอง ARIMA (2,1,2) 
 จากผลการประมาณคาสัมประสิทธิ์ของแบบจําลองทั้งสอง พบวา แบบจําลอง ARIMA (2,1,2) จะ
มีคาสัมประสิทธิ์ในการตัดสินใจดีกวา [ดูรายละเอียดเรื่องคาสัมประสิทธิ์ในการตัดสินใจไดในคูมือฉบับน้ี หนา 26] 
ดังน้ันจึงตัดสินใจเลือกแบบจําลอง ARIMA (2,1,2) มาใชในการพยากรณ 

ค. การตรวจสอบรูปแบบ (Diagnostic Checking) 

ขั้นตอนท่ี 1 เลือกView/Residual/Correlogram 
– Q-statistics ที่แถบเคร่ืองมือของหนาตาง 
Objects Equation ใหผูใชทําตามขั้นตอน 
การตรวจสอบปญหา Autocorrelation ดวยการ
ตรวจสอบจาก Correlogram – Q-statistics  
[ดูรายละเอียดของขั้นตอนไดในคูมือฉบับน้ี 
หนา 54] หลังจากทําตามขั้นตอนดังกลาวแลว
โปรแกรม EViews จะเสนอ Correlogram of 
Residuals พรอมทั้งคา Q-statistics ดังรูป 

ขั้นตอนท่ี 2 พิจารณา Correlogram และ  
Q-statistics พบวา Correlogram of Residuals 
ของ Autocorrelation (ACF) ไมมีลักษณะ
ลดลงแบบ Exponential ในขณะเดียวกันคา 
Q-statistics ที่คํานวณไดมีคาตํ่ากวาคาวิกฤต
ของ Chi-square ณ ระดับนัยสําคัญ 0.10 

[Prob. < 0.10] แสดงวา ไมมีสหสัมพันธใน
ตัวเองของคาความคลาดเคล่ือน 
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 จากการตรวจสอบความเหมาะสมของรูปแบบสมการพยากรณ สามารถสรุปไดวา แบบจําลอง 
ARIMA (2,1,2) เปนแบบจําลองพยากรณที่มีประสิทธิภาพและมีความเหมาะสมท่ีจะนําไปใชในการพยากรณ 

ง. การพยากรณ (Forecasting) 

 เมื่อผูใชตองการใหโปรแกรม EViews พยากรณ ใหทําตามขั้นตอนในหัวขอ “การสรางคาพยากรณ 
หนาที่ 30 ของคูมือฉบับน้ี” ผูใชสามารถเลือกการพยากรณได 2 แบบ คือ แบบ Dynamic forecast และแบบ Static 
forecast โดยโปรแกรม EViews ก็จะทําการพยากรณและเสนอคาสถิติตางๆ ดังรูป  

  ผลการพยากรณแบบ Dynamic Forecast 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

  ผลการพยากรณแบบ Static Forecast 
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Forecast: NTAF
Actual: NTA
Forecast sample: 1970 2009
Adjusted sample: 1973 2009
Included observations: 31

Root Mean Squared Error 1323050.
Mean Absolute Error      1009413.
Mean Abs. Percent Error 17.42927
Theil Inequality Coefficient  0.135063
     Bias Proportion         0.579803
     Variance Proportion  0.327474
     Covariance Proportion  0.092723
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Forecast: NTAF
Actual: NTA
Forecast sample: 1970 2009
Adjusted sample: 1973 2004
Included observations: 31

Root Mean Squared Error 292268.7
Mean Absolute Error      206047.8
Mean Abs. Percent Error 4.414267
Theil Inequality Coefficient  0.026235
     Bias Proportion         0.016122
     Variance Proportion  0.119186
     Covariance Proportion  0.864693
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